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본 연구는 방위비 분담금에 대한 대중의 인식을 확인하고 이를 통해 한⋅미 동맹의 발전방안과 방위

비 분담금 협상에서 고려해야 할 사항 등을 분석하는 데 목적이 있다. 이를 위해 소셜 미디어인 트위터

를 선정하고 ‘방위비 분담금’을 키워드로 구름단어, 소셜 네트워크, LDA 기법을 적용하여 분석하였다. 

그 결과 빈도수에 따른 주요 핵심어는 ‘사드’, ‘주한’, ‘인상’, ‘부담’, ‘협상’ 등이었으며, 단어관계와 연

결 중심성을 고려한 소셜 네트워크 분석결과 주요 핵심어는 ‘사드’, ‘반대’, ‘비용’, ‘배치’, ‘동맹’ 등으

로 나타났다. 또한, LDA 기법을 적용한 결과, 현재 ‘방위비 분담금’과 관련된 협상과정에서 이슈화 되

고 있는 ‘사드 기지 공사비’, ‘주한미군 철수’, ‘주한미군 內 한국인 근로자의 무급휴직’, ‘정부의 협상재

개를 위한 노력의 내용’  등이 나타났다. 

이를 통해 대중들이 ‘방위비 분담금’을 인식하는 주요 단어를 확인할 수 있었으며 더 나아가 정부는 

성공적인 협상결과를 도출하기 위해 국민들이 인식하는 주요 단어와 주제를 고려하여 전략적인 협상정

책을 추진하여야 하겠다. 
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Ⅰ. 서론

최근의 불확실한 안보환경에 맞춰 우방국과 안보협력을 강화하고 상황을 이끌기 위해 국방력 강

화에 관심을 가지고 있다. 특히, 4차 산업혁명과 병력감축 등의 외부 상황은 ‘몸집은 줄어도 전투력

은 더 강한 군’을 구현하고 무인전투체계 보급(1,148억원)과 드론⋅AI⋅빅데이터 등의 지능정보기

술의 국방운영 접목(573억원)으로 진행 중에 있다. 이러한 국방예산과 더불어 한미 방위비 분담금

도 한미 동맹과 국방분야에 중요한 이슈이다. 방위비 분담금은 미군의 한국 주둔비용 중 일부 또는 

전부를 한국 정부가 분담하도록 규정한 한⋅미 양국 간 협정으로 미군이 한국에서 고용하는 근로

자의 인건비(비중 약 40%), 군사건설 및 연합방위 증강사업(40%), 군수지원비(20%) 등의 명목으로 

지원된다.(박기학, 2017) 한국은 1991년부터 ‘한미상호방위조약에 따른 주둔군지위협정(SOFA)’ 제

5조의 예외적 조치로서 미국과 체결한 ‘방위비분담금특별협정(SMA)’에 근거하여 주한미군의 방위

비 일부를 분담해 왔다. 그동안 미국은 안보환경 제공과 한국의 경제 수준을 고려하여 지속적으로 

분담비의 증액을 요청했고 협상이 타결되었다. 2017년도 이후, 미국 우선주의(America First)를 내

건 트럼프 정부가 자국의 이익을 위해 방위비분담금 인상을 지속적으로 요구하고 있으며 이번 

2020년도 협상도 쉽지 않을 것이라 예상된다.

현재까지 방위비 분담금에 대한 기존연구는 ‘협상’, ‘인상요인’, ‘외국 사례’ 등 체결과정과 결과

에 따른 쟁점분석 위주로 진행되었다. 한국의 방위비분담과 일본과의 비교를 통해 방위비분담 협상

에 관한 “총액협상방식”과 “항목협상방식”의 장⋅단점을 분석하고(박휘락, 2015), 방위비 분담금 

지급현황과 각종 요인들을 실증자료로 구축하여 방위비 분담금과 관계된 요인들을 토대로 상관관

계를 분석하였다.(정원열⋅김종수, 2016) 또한, 각종 소요를 고려하여 분담금 규모를 결정하고 방위

비 운용 측면에서 일본의 주도적인 의사결정을 분석하였으며(백재옥, 2017), 한국의 방위비분담의 

현황과 쟁점을 분석하고 개선사항을 도출하였다(신종호, 2009). 트럼프 정부 출범 이후, 방위비 관

련 연구는 트럼프 행정부의 동맹정책을 기반으로 협상을 위한 구체적인 분석(박원곤, 2019)과 트럼

프 정부 출범에 따른 한미 군사관계의 주요 쟁점이 무엇이고 쟁점별 한국의 대응방향을 제시하였

다(김열수, 김경규, 2017).

기존 연구는 방위비 분담금 협상에 관한 방법론과 방위비 분담금에 영향을 끼치는 요인, 쟁점별 

대응 방향 등 협상 당사자와 예산과 비용을 고려하여 주로 분석하였으며 대중이 지니고 있는 방위

비 분담금에 대한 인식으로 인한 한미 관계 분석과 협상과정에서 국내여론의 추이를 반영하는데 

한계점을 지니고 있었다. 따라서 본 연구는 방위비 분담금에 대한 대중의 인식을 확인하고 이를 통

해 국내여론이 반영된 협상전략 수립을 발전시키는 데 목적이 있다. 이를 위해, 소셜 빅데이터 분석

기법인 단어구름, 소셜 네트워크, LDA를 활용하여 트위터의 ‘트윗’을 통해 대중의 인식을 확인하

고 분석하였다. 방위비 분담금에 대한 대중의 인식을 확인하여 방위비 분담금 협상에서 전략적 의

사소통(SC) 계획에 반영될 필요성을 제시하였으며 국내 여론의 추이를 확인한 결과, 양국의 우호
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적인 국민적 공감대 형성이 필요하다는 것도 확인하였다. 

본 연구의 구성은 다음과 같다. 제1장은 서론은 방위비 분담금에 대한 선행연구와 연구 배경, 연

구 목적을 제시하였으며 제2장은 연구를 위한 방위비 분담금, 소셜 빅데이터 분석의 개념을 고찰하

였다. 제 3장은 ‘방위비 분담금’ 키워드를 워드클라우드, 소셜 네트워크, LDA 기법을 적용하는 연

구 방법을 설명하였으며 제4장은 세부 분석결과를 제시하였다. 마지막으로 제5장에서 연구의 의의, 

시사점 및 한계점, 향후 연구방향 등을 설정하였다. 

Ⅱ. 이론적 배경

2.1 방위비 분담금

방위비 분담금은 주한미군 주둔군지위협정(SOFA) 제5조(시설과 구역)에 대한 특별협정에 근거

하여 지원하는 협의의 분담금을 의미하며 특별협정은 2-5년 주기로 체결되며 한⋅미간 협상에 의

하여 분담액이 결정된다. 분담금은 주한미군의 인건비를 제외한 비 인적 주둔비용 중 일부를 분담

하지만 흔히 주한미군에 대한 한국의 방위분담, 또는 지원이라고 하면 특별협정에 의한 방위비분담

금을 포함하여 직⋅간접지원을 모두 일컫는 광의의 분담(cost-sharing)을 의미한다. 매년 주한미군

에 지원하는 방위비 분담금 현황을 알 수 있는 기초자료로서 의미가 크다고 할 수 있으며 세부 내

용은 아래 표 1과 같다.

연 도 합의액 원화비율(%) 연 도 합의액 원화비율(%) 연 도 합의액 원화비율(%)

1991 1,073 0 2001 4,882 62 2011 8,125 100

1992 1,305 0 2002 6,135 88 2012 8,361 100

1993 1,694 0 2003 6,690 88 2013 8,695 100

1994 2,080 0 2004 7,465 88 2014 9,200 100

1995 2,400 0 2005 6,804 100 2015 9,320 100

1996 2,475 0 2006 6,804 100 2016 9,441 100

1997 2,904 0 2007 7,255 100 2017 9,507 100

1998 4,211 57 2008 7,415 100 2018 9,602 100

1999 4,408 58 2009 7,600 100
2019 10,389 100

2000 4,685 60 2010 7,904 100

* 출처 : 방위비분담특별협정

<표 1> ‘방위비 분담금’ 현황 

단위 : 억원 
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위 표 1에서 합의액이 1991년 1천 억여원에서 점차 증가하여 2019년에는 1조가 넘어간 표를 알 

수 있으며 원화비율도 점차 증가함을 표를 통해 알 수 있다. 특히, ‘05∼’06년도 방위비분담 특별협

정에서 그 간의 점증적 증가방식을 지양하고 2년간 인상률을 동결하기로 함으로써 동 기간동안 분

담금액이 동결되었으며 ‘05년부터 방위비 분담금액을 전액 원화로 지급하였다. 정부는 방위비 분담 

집행에 있어 투명성과 책임성 강화를 위해 5개 분야에서 포괄적 제도개선을 도출하였다. 합의액을 

기준으로 변동 추이를 살펴보면 아래 그림 1과 같으며 1991년 이래 방위비 분담금액이 매년 점진적

인 증가추세를 보여 왔다.

* 출처 : 방위비분담특별협정

<그림 1> 방위비 분담금 규모 추이

위의 그림 1을 구체적으로 살펴보면 1991년도 이후 방위비 분담금액이 증가한 원인은 80년대 이

후 미국의 무역적자 누적과 이로 인한 국방비 삭감으로 동맹국의 재정지원 확대를 내용으로 하는 

방위비분담 정책을 추진하였다. SOFA 제5조에 의거 우리나라가 주한미군에 시설과 구역을 제공하

여야 하나, 구역(토지)만 제공하고 시설은 제공하지 못하여 방위비분담협정 체결을 통해 그간 거의 

부담하지 않거나 일부 항목별로 지원하던 비용을 분담하기 시작한 것이므로 분담금액은 매년 증가

하는 양상을 보여왔다. 방위비 분담금 규모 외에 과거 방위비 분담금 특별 협정 간 주요 내용과 관

련된 쟁점들을 살펴볼 필요가 있다. 아래 표 2는 1차에서 5차간의 특별 협정의 주요 내용이다. 

차 수 적용연도 주요 쟁점 합의 내용

1 1991-1993 -

⋅한국이 주한미군 노동자 임금 일부 부담, 필요하면 기타 경비 

부담

⋅한국이 분담액 결정하고 통보

2 1994-1995 - ⋅주한미군의 원화 경비 지출의 3분의 1 수준까지 증액 결정

3 1996-1998 -
⋅전년도 기준 매해 10%씩 증액 결정

⋅1998년 분담금은 IMF 구제 금융 고려하여 8500만 달러 감액

4 1999-2001 - ⋅현물제공의 경우 세금 면제 가격을 적용(면제)

<표 2> ‘방위비 분담금’ 특별 협정(1-5차) 주요내용
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위 표 2를 구체적으로 살펴보면, 1차 협정간 ‘기타 경비 부담’은 인건비 외의 다른 어떤 비용이든 

부담할 수 있다는 뜻으로 한국에게 불리할 수 있는 항목이다. 2차 협정내용 중 증액기준이 되어야 

할 총 주둔 비용을 주한미군이 공지하지 않은 문제점이 발생되었으며, 3차 협정은 전반적으로 방위

비 분담금의 증액 비율이 높고 1998년 당시 환율을 적용하여 원화로 계산하면 1997년보다 40.5% 인

상되었다. 4차 협정은 한미 SOFA 개정과 연계하지 못한 협상전략을 적용했다는 의견이 많으며 5차

는 과도한 인상률에 대한 문제와 항목별 금액 배분 결정 방식이 아닌 총액 결정 방식에 대해 문제가 

제기되었으며 예산 통과 뒤 특별협정이 비준되어 국회 예산 심의권 침해 문제가 발생되었다.

차 수 적용연도 주요 쟁점 합의 내용

6 2005-2006
⋅미국이 C4I 현대화 비용, 주택 임대료, 

시설 유지비 등을 추가 요구

⋅2005년, 2006년 모두 6804억 원으로 

총액 확정

⋅미국 요구 사항 중 시설 유지비 수용

7 2007-2008

⋅전략적 유연성으로 인한 주한미군 역할 

변경 문제 제기

⋅미군 기지 이전비 전용의 불법성 제기

⋅2007년 총액 7255억 원, 2008년 총액 

7415억 원 확정, 전녀 대비 6.6% 인상

8 2009-2013
⋅이자 발생 문제 공론화

⋅분담금 전용 “양해”문제 공론화

⋅군사 건설비를 2011년까지는 전면 현

물 지원하고, 전체 금액의 12%만 설

계 및 감리 비용으로 현금 지급

9 2014-2018

⋅미집행액의 연례적 발생 문제 공론화

⋅이자 귀속처 및 탈세 문제 제기

⋅한국 정부가 총액 삭감과 군사건설비 

전용 방지를 협상 목표로 제시

⋅2014년 총액 9200억 원, 2015년 9320

억 원, 2016년 9441억 원, 2017년 9501

억 원으로 합의

⋅포괄적 제도 개선 합의

(출처: ｢트럼프 시대, 방위비 분담금 바로알기｣)

<표 3> ‘방위비 분담금’ 특별 협정(6-9차) 주요내용

표 3을 살펴보면 6차 협정에서 주한미군 감축(1만 2500명)과 이라크 파병 비용을 감안하지 못한 

합의를 했으며 분담금 총액은 줄었으나, 주한 미군 1인당 지원 비용은 2.7% 증액 되었다. 7차 협정

은 방위비 분담금으로 기지 이전 비용을 충당하는 것은 불합리하다는 의견이 제기되었으며 8차 협

정은 정부의 전용 “양해”는 공식 외교 문서가 아닌 구두 합의에 의한 것으로 법적 근거 없다는 문

제가 야기되었다. 9차는 정부의 협상 목표가 달성되지 못했으며 현물 지원 88%비율 규정을 삭제하

고 이자환수에 대한 내용이 없었다.

위의 내용으로 방위비 분담금에 대한 다양한 쟁점과 문제점을 확인 할 수 있었으며 앞서 다룬 

차 수 적용연도 주요 쟁점 합의 내용

5 2002-2004 -

⋅한국의 총액 결정 조항 삭제

⋅2002년 총액을 6132억원으로 확정

⋅방위비분담 항목이 4가지로 정리됨

* 출처: ｢트럼프 시대, 방위비 분담금 바로알기｣

 



56  선진국방연구 제3권 제1호

다수의 선행 연구들은 협상 대상자를 대상으로 하고 있기 때문에 대국민 인식 및 여론의 영향정도

를 인식하지 못한 한계점이 있어 본 연구에서는 소셜 빅데이터 분석을 통해 대중의 인식을 확인하

려고 한다.

2.2 소셜 빅데이터 분석

빅 데이터(big data)란 디지털 환경에서 생성되는 데이터로 규모가 크고, 생성 주기가 짧으며 형

태도 다양한 대규모 데이터를 말한다. 빅데이터는 시대가 지날수록 데이터의 규모가 커지며 종류도 

다양해져 SNS를 통해 생각과 의견까지 축척되고 있다.(정용찬, 2013) 이러한 빅데이터를 분석하는 

소셜 빅데이터 분석은 대량의 정형 또는 비정형의 데이터 집합조차 포함한 (James Manyika & 

Michael Chui, 2011) 데이터로부터 가치를 추출하고 결과를 분석하는 기술이다. (John Gantz & 

David Reinsel, 2011) 다양하고 대규모 데이터에 대해 수집하고 분석하여 표현할 수 있으며 이를 

통해 사회현상 및 여론을 정확하게 예측하여 새로운 기술을 출현시키기도 한다. 빅 데이터 분석은 

데이터를 사회 전 분야에서 유의미하고 중요한 정보로 제공하다는 것을 우리에게 제시하고 있다. 

특히, 다양한 소셜 네트워크 서비스가 일반화된 현 시대에 방대한 정보가 텍스트로 생성되고 있

으며 이에 대한 관심이 높아지고 있다. 비정형 텍스트 데이터(뉴스기사, SNS, 논문, 책 등)를 데이

터 전처리 (단어 추출, 단어 품사 / 중요도 판별, 단어의 문서 내 위치 코딩, 사전(유사어/복합어) 

처리, 단어 등장빈도 측정, 단어 간 인접관계 추출 등) 과정을 거쳐 시각적 분석(단어 구름), 소셜 

네트워크 분석(개념구조), 텍스트 마이닝(토픽 추출) 등으로 텍스트 분석이 가능하다.

위에 제시된 주요 3가지 분석기법을 세부적으로 살펴보면 첫째로 시각적 분석인 단어 구름 

(word cloud)이다. 대상자의 인터뷰, 댓글이나 트윗을 수집하여 단어단위로 분해한 후, 단어별 빈도

수를 통해 단어크기를 정하여 그림 2와 같이 시각적으로 알기 쉽게 제시하는 기법이다.

* 출처 : http://www.netminer.com/product/features.do

<그림 2> 단어 구름(Word Cloud)
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둘째로 소셜 네트워크 분석이다. 텍스트에 내재된 언어와 지식은 단어와 그들간의 관계 네트워

크로 모델링 될 수 있다는 점과 텍스트 네트워크 내에서 개념들의 위치와 연결 패턴을 통해 텍스트

의 의미 또한 중요한 주제에 대해 이해할 수 있다는 점을 기본가정으로 기존 소셜 네트워크 분석을 

확장하여 텍스트도 네트워크 분석을 가능케 하였다. 텍스트 네트워크 분석을 위해 그림 3과 같이 

네트워크 시각화 방법을 적용한 단어 관계망(Kamada & Kawai, 1989) 기법을 적용하여 연결망의 

구조적 특성과 단어들의 연결성을 분석하여 단어의 응집성 및 중앙성을 기준(김용학, 2016)으로 연

결망에 반영해 네트워크를 가시화하여 텍스트 사이의 연결구조와 응집구조, 중심구조를 분석할 수 

있다.

* 출처 : http://www.cyram.com/product/product_00_01.jsp

<그림 3> 소셜 네트워크 분석

이러한 연결구조와 응집구조, 중심구조를 분석하기 위한 여러 중심성 지표 중 연결중심성, 근접

중심성, 매개중심성이 주로 많이 사용되고 있다. 연결 중심성은 각 단어가 네트워크 안에서 얼마나 

중심에 위치해 있는지를 나타내는 지표로 키워드가 연결하고 있는 다른 연결점의 수로서 연결 수

에 비례하여 나타나는 중심정도를 말하며, 한 점에 직접적으로 연결되어 있는 점들의 합으로 얻어

진 값이 클수록 네트워크 안에서 중심에 있다는 것을 나타낸다. 즉, 단어 네트워크 내 특정 단어의 

연결중심성이 높다는 것은 ‘다양한 단어와 자주 근접하여 등장하는 단어’ 라고 해석하면 된다.

매개 중심성은 네트워크 안에서 한 키워드가 다른 키워드들 사이에 위치하는 정도를 측정하는 

것으로, 중개역할을 얼마나 잘 수행하는지를 나타내는 지표이다. 여기서는 중개 역할이 ‘중심’으로 

간주 되며 이 값이 클수록 주요 키워드들 사이에 위치하며 네트워크 안에서 정보 흐름에 영향력을 
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크게 가질 수 있다. 

근접 중심성은 키워드 사이의 거리를 나타내는데, 키워드 간의 가까운 정도를 알아보는 지표이

다. 즉, 네트워크 내의 다른 키워드들과 얼마나 근접하게 연결되어 있는가를 알아보는 것으로 해당 

키워드가 얼마나 네트워크 중앙에 위치해 있는가를 측정하는 것으로 이를 통해 네트워크 안에서 

가장 중심이 되며 일반적인 영향력을 가진 키워드가 무엇인지 파악할 수 있다. 근접중심성의 경우 

단어 네트워크에는 다소 적용하기 어려운 부분이 있어 자주 활용하진 않는다.

이러한 텍스트 네트워크 분석의 이점은 시각적 요약, 핵심 개념과 하위주제 발견, 새로운 아이디

어 발견, 비선형적 읽기 방식, 정량적이고 정성적인 접근이 가능하다는 것에 있다. 이러한 분석은 

뉴스 토픽 분석, 미디어 여론 분석, 브랜드 이미지 분석, 기술 트렌드 분석, 연구 동향 분석, 문서 

의미구조 분석 등 널리 이용되고 있다. 

셋째로 텍스트 마이닝 분석이다. 마이닝 기법은 근래에 많이 활용되는 기법으로 데이터에서 유

의미한 의미를 도출하여 정보를 생성하는 방법이며 아래 표 4와 같이 분류할 수 있다.

구 분 내 용

데이터 마이닝

⋅대용량 데이터에 숨겨진 지식이나 예측하지 못한 경향, 새로운 규칙 등 유용한 정

보를 발견하는 기법

⋅정보의 연관성(순차 패턴, 유사성 등)을 파악함으로써 가치있는 정보를 도출하여 

의사결정에 적용

텍스트 마이닝
⋅자연어 처리(Natural Language Process) 기술에 기반하여 비정형 텍스트 데이터

에서 관계를 도출하여 유의미한 정보를 찾아내는 기법

웹 마이닝 ⋅인터넷 상의 정보를 수집하여 데이터 마이닝 기법을 활용

소셜 마이닝
⋅소셜미디어의 글, 사용자 분석으로 소비자 흐름이나 패천 분석

⋅마케팅 분 아니라 사회 트렌드와 그 변화 추세를 읽음

현실 마이닝
⋅사람들의 행동패턴 예측을 위해 관련 정보를 기기(휴대폰, GPS 등)를 통해 획득

하여 분석

* 출처: ｢소셜 빅데이터 분석을 통해 알아본 대중의 ‘미드’에 관한 인식 및 자기주도적 영어학습 행태: 유투브와 

트위터를 중심으로｣

<표 4> 마이닝 기법의 분류

위 표 4의 내용 중 텍스트 마이닝을 통해 비정형 텍스트 데이터에서 유의미한 정보를 찾아 낼 

수 있으며 텍스트 마이닝의 기법 중 하나로써 주제를 추출하는 토픽 모델링은 실제 관찰 가능한 

문서 내 단어를 이용하여 토픽의 단어분포와 문서의 토픽분포를 추정하는 과정이다. 여기서 텍스트

는 여러 개의 ‘토픽’으로 구성되며, ‘토픽’ 은 복수개의 단어들과 연관되어 있다. 문서에서 ‘토픽’은 

사용된 단어들로 표현되며 사람이 문서를 생성하는 과정을 ‘토픽’이라는 개념을 도입하여 확률적

으로 모델링 한 개념으로 ‘토픽’은 관찰된 데이터가 아니라 숨겨진 변수로 표현된다. 토픽 모델링

의 가정사항으로 문서내의 단어들은 무작위적으로 선택되는 것이 아니라는 것이다. 토픽의 단어 분
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포와 문서의 토픽 분포의 결합으로 문서 내 단어들이 생성된다고 가정된다. 이러한 토픽 모델링은 

LDA(Latent Dirichlet Allocation) 기법으로 많이 활용되고 있으며 아래 그림 4과 같다.

<그림 4> LDA 그래픽 모델(Blei 외 2인, 2003)

그림 4을 세부적으로 살펴보면, α와 β가 주어지면 α를 통해 θ를 구하고, β를 통해 φ를 구하는 

과정에서 분석되는 문서를 모델링하는 과정이 시스템이 얼마나 원본을 잘 재현해 내는지를 구하는 

과정이다. 모델링 결과와 원본의 차이를 최소화하기 위한 θ와 φ를 추론하는데 베이즈 추론을 사용

한다. 즉, K 값이 커질수록 결과가 특정적이고 작을수록 광범위해진다. 그림 1에 제시된 의미를 구

체적으로 살펴보면 K는 토픽의 수를 의미하며, α와β는 하이퍼 파라미터를 의미한다. N은 문서의 

단어 수를 M은 문서의 수이다. 또한 φ(i)는 문서(i)의 토픽분포(문서-토픽 비중 / 생성확률)를 의미

하며 w(i,j)는 I번째 문서의 j번째 단어를 의미하고 z(i, j)는 w(i,j)에 대한 토픽 할당을 의미한다. φ

(k)는 토픽(k)의 단어 분포(단어-토픽 비중/생성확률)를 의미한다. 이 중 θ와 φ는 Dirichlet 분포이

고 z와 w는 multinominal 분포이다. LDA는 문서를 작성하는 과정에 관한 Generative model이며, 

문서의 주제 분류를 위해 고안된 알고리즘이다. 

각 단어를 결정할 때, θ에 대한 다항 분포로 토픽을 할당한 후 그 토픽으로부터 단어를 추출하여 

작성자가 문서를 작성할 때, 문서의 토픽 비율은 최대한 한 토픽에 치우치게 되며 토픽에 사용하는 

단어들도 특정 단어에 치우치는 경향을 갖는다고 가정한 상태에서 문서의 토픽 비율에 따라 토픽을 

고르고, 선택된 토픽에서의 단어 비율에 따라 단어를 고르는 과정을 통해 문서를 생성하는 것이다. 
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Ⅲ. 연구방법

3.1 자료수집 대상 및 기간

본 연구는 ‘방위비 분담금’에 대한 대중의 인식을 분석하기 위하여 소셜 네트워크 서비스(SNS) 

중 트위터를 대상으로 연구를 진행하였다. 트위터는 단문의 글을 통해 소통할 수 있는 온라인 플랫

폼으로 텍스트 테이터가 빠른 속도로 축적되고 있다. 또한 사용자의 의견 및 감정, 사실 또는 정보

가 공유됨으로써 사회현상을 이해할 수 있다. 

트위터의 오픈API(Application Programming Interface) 정책에 따라 ‘방위비 분담금’을 키워드

로 SNS Data Collector 사용하여 2020년 2월 19일에 검색을 실시하였으며 트윗 3,000개를 수집하

였다. 위 수집된 내용을 Netminer 4.4.1.C의 ‘Filter and Dictionart Settings’ 기능에서 ‘방위비 분담

금’, ‘미국’, ‘한국’, ‘미군’의 4개를 단어를 제외어로 등록하여 비정형 텍스트 데이터인 트윗 3,000개

에서 연관된 단어를 추출하였다. 트위터의 텍스트 자료의 종류는 ‘트윗’이며, 수집기간은 기준일의 

최근 7일이며, 수집량은 3,000 ‘트윗’으로 한정하였다. 

3.2 분석도구

본 연구에서는 Netminer 4.4.1.C 버전을 사용하여 분석하였으며 확장된 기능의 모듈형식으로 제

공되는 SNS Data Collector에서 트위터의 댓글이나 영상의 제목, 사용자 아이디 등을 자료수집 하

였다. Netminer 4.4.1.C은 SNS(인스타그램, 트위터, 페이스북, 유투브) 데이터 수집이 가능하고 오

픈 API 정책를 활용하여 프로그래밍을 통해 수집할 수 있다는 특징을 가지고 있다. 본 연구에서는 

SNS Data Collector를 사용하여 트위터 API 정책에 따라 ‘방위비 분담금’ 라는 키워드로 수집된 트

윗을 기초로 Netminer 4.4.1.C를 통해 시각적 분석, 소셜 네트워크 분석, LDA 기법을 적용하였다. 

3.3 연구방법 및 절차 

트위터의 ‘트윗’(비정형 텍스트 데이터)에 대해 ‘방위비 분담금’이라는 특정 단어를 SNS Data 

Collector를 통해 검색한다. 수집된 단어 중 등장빈도와 종류를 고려한 단어의 크기가 결정되진 단

어 구름으로 시각적 분석을 실시한다. 동시에 방위비 분담금과 관련된 단어 간 연결구조, 응집구조, 

중심구조를 네트워크 모형으로 설계하기 위해 소셜 네트워크 분석을 실시한다. 소셜 네트워크 분석

은 트윗 내용 중 어떠한 단어들이 밀접하게 응집 또는 서로 연결되어 있으며, 네트워크 모형의 중

앙에 특정 단어가 위치하는지를 확인할 수 있다.

마지막으로 단어들의 품사와 중요도를 판별하고 단어의 문서 내 위치를 코딩하여 주요 토픽을 
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추출하는 텍스트 마이닝 분석을 실시하였다. 트윗 내용의 특징을 분석하기 위해 텍스트 마이닝 기

법 중 하나인 LDA 모델링을 기반하여 트윗 3,000개의 트윗을 분석하여 주제를 분류하고 주제별 

구성단어와 트윗갯수를 확인함으로써 주요 내용을 설명하는 방법을 적용하였다. 

Ⅳ. 분석결과

4.1 텍스트 데이터 수집

본 연구는 분석도구인 SNS Data Collector를 활용하여 트위터에서 제공하는 오픈 API 정책에 

따라 검색 기준일인 2020년 2월 19일로 최대 7일간의 트윗에 대해 텍스트 데이터를 수집하였다. 이

를 통해 3,000개의 트윗을 140자의 단문 문서로 수집하였으며 아래 그림 5와 같다.

<그림 5> 트위터 데이터 수집 화면

수집한 3,000개의 트윗을 다시 Netminer 4.4.1.C의 ‘Filter and Dictionart Settings’ 기능을 통해 

언어는 Korean, 동시출현 단위는 Sentence, Document, 추출 품사는 명사로 설정한 후 ‘방위비 분담

금’, ‘미국’, ‘한국’, ‘미군’의 4개를 단어를 제외어로 등록하여 비정형 텍스트 데이터인 트윗 3,000개

에서 연관된 단어를 추출하였다.

실제 3,000개의 트윗 중 ‘미군’, ‘미국’, ‘한국’, ‘방위비 분담금’ 의 4가지 명사를 제외어로 설정한 
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이유는 직접적으로 언급된 동일 단어인 ‘방위비 분담금’을 제외하였고 협상 당사국인 ‘미국’, ‘미

군’, ‘한국’을 제외하였다. 그러나 ‘주한’이라는 단어는 이번 연구의 목적상 Ⅱ. 이론적 배경 부분에

서 2.1 방위비 분담금의 정의를 고려하여 대중들이 ‘방위비 분담금’의 대상 및 주체의 인식 정도를 

확인하고자 제외하지 않았다. ‘방위비 분담금’의 협상 당사국이 아닌 ‘중국’도 제외단어로 선정하지 

않고 분석하였다. 

4.2 시각적 분석결과

본 연구에서는 시각적 분석을 위해 단어구름을 사용하였으며 ‘방위비 분담금’라는 단어가 들어

가 있는 트윗을 통해 트위터 사용자들의 다양한 생각을 분석하였다. Netminer 4.4.1.C을 통해 분석

한 결과 단어구름은 그림 6과 같다. 3,000개의 트윗 중 1,058개 단어를 확인할 수 있다. 

<그림 6> ‘방위비 분담금’에 대한 단어 구름

그림 6에서 단어의 크기가 가장 크고 눈에 잘 띄는 단어는 ‘사드’, ‘인상’, ‘부담’, ‘주한’, ‘공사비’ 

등 이다. 단어 구름의 단어 크기는 빈도수로 반영되어 시각화 해주는 특징을 지니고 있지만 수치를 

표현해주지는 못한다. 단어구름에 제시된 주요 단어들의 빈도수를 아래 표 5를 통해 확인할 수 있다.
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순 위 단어 빈도수 순 위 단어 빈도수

1 사드 64 11 국민 25

2 주한 37 12 충당 24

3 인상 34 13 반대 24

4 부담 33 14 민중 24

5 협상 31 15 협의 23

6 다음 31 16 돈 20

7 뉴스 31 17 트럼프 19

8 공사비 29 18 철수 19

9 기지 28 19 비용 19

10 정부 26 20 동맹 19

<표 5> ‘방위비 분담금’에 대한 빈도수 기준 상위 20개 단어

표 5와 같이 ‘방위비 분담금’에 대한 트위터 트윗 내용의 주요 20개 단어의 빈도수가 큰 단어는 

‘사드’, ‘주한’, ‘인상’, ‘부담’, ‘협상’ 이 빈도수가 높게 나타났다. 그 이유는 현재 방위비 분담금 협

상이 진행 중에 언론 및 뉴스 등에 협상 주요 쟁점사항이 대중에게 전파되기 때문이다. 사드 기지 

건설, 주한미군 철수, 방위비 분담금 인상, 인상률 부담, 교착된 협상진행 등이 현재 방위비 분담금 

협상의 주요 이슈이다. 이러한 결과를 토대로 볼 때 ‘방위비 분담금’에 대해 현재 대중의 인식은 

정부가 ‘방위비 분담금’ 협상에 난항을 겪고 있으며 대중들은 이러한 인식이 트위터에 잘 반영되어 

있다고 볼 수 있다. 

4.3 소셜 네트워크 분석결과

방위비 분담금과 관련된 단어 간 연결구조, 응집구조, 중심구조를 네트워크 모형으로 설계하기 

위해 소셜 네트워크 분석을 실시하였다. 소셜 네트워크 분석은 트윗 내용 중 어떠한 단어들이 밀접

하게 응집되고 연결되고 어떠한 단어가 중앙에 위치하는지를 확인할 수 있게 네트워크 모형으로 

제시하고 나타난 단어들를 분석하고 추정하여 방위비 분담금에 대한 유의미한 의미를 설명할 수 

있다. 여러 중심성 지표 중 연결중심성, 근접중심성, 매개중심성이 주로 많이 사용되고 있으며 본 

연구도 위 3가지 지표를 적용하여 분석을 실시하였다. Netminer 4.4.1.C을 통해 응집성과 중앙성이 

높은 단어들을 우선 분석 하였으며, 소셜 네트워크 분석간 중심구조를 설명할 수 있는 ‘방위비 분

담금’라는 단어를 검색하여 얻은 트윗 3,000개에 사용된 단어들의 연결 중심성 지수는 표 5와 같다.
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순 위 단어 연결 중심성 순 위 단어 연결 중심성

1 사드 0.041667 11 협상 0.013889

2 반대 0.034722 12 학생 0.013889

3 후보 0.027778 13 표 0.013889

4 출마 0.027778 14 평화 0.013889

5 비용 0.027778 15 파병 0.013889

6 배치 0.027778 16 파기 0.013889

7 선언 0.020833 17 통일 0.013889

8 동맹 0.020833 18 추진력 0.013889

9 회계 0.013889 19 증액 0.013889

10 확장 0.013889 20 중국 0.013889

<표 6> ‘방위비 분담금’에 대한 트윗에 포함된 단어들의 연결 중심성

표 6의 분석결과, 단어 구름 분석 결과와 유사하게 상위 20개 단어에 ‘사드’, ‘비용’, ‘배치’, ‘협상’ 

관련 단어가 다수 포함되어 있는 것을 알 수 있다. 특히, ‘사드’ 관련 단어들이 높은 연결 중심성 

지수를 갖고 있는 것을 통해 볼 때 ‘방위비 분담금’에 대한 주요 쟁점으로 사용되고 있다는 것을 

확인할 수 있었다. 또한 ‘반대’, ‘후보’, ‘출마’, ‘학생’, ‘표’ 관련 단어들이 나타난 이유는 검색일을 

기준으로 7일간 ‘방위비 분담금’ 관련 이슈와 관련된 단어로, 미 대사 관저에서 월담시위를 한 김유

진 민중당 비례후보의 방위비 분담금 인상 반대 관련 내용으로 분석할 수 있다. 

두 번째로 매개 중심성을 이용하여 ‘방위비 분담금’에 있어서 주요 역할을 하는 키워드를 확인하

였다. 매개 중심성은 특정 키워드가 네트워크 내 다른 키워드 쌍의 최단경로상에 위치하는 정도를 

측정하여 계산된다. 이를 통해 네트워크 내의 정보교환 또는 자원흐름에 대한 통제 능력을 분석할 

수 있으며 매개 중심성 지수는 표 7과 같다.

순 위 단어 매개 중심성 순 위 단어 매개 중심성

1 사드 0.084241 11 합리 0.03541

2 동맹 0.059618 12 이치 0.03498

3 국민 0.055306 13 구속 0.033197

4 부담 0.048651 14 수개월 0.032862

5 외교 0.045484 15 인상 0.030832

6 요구 0.044066 16 비용 0.030725

7 협상 0.043981 17 공정 0.030647

8 반대 0.041558 18 기만 0.030618

9 중국 0.041342 19 선언 0.030577

10 국가 0.039985 20 문제 0.030474

<표 7> ‘방위비 분담금’에 대한 트윗에 포함된 단어들의 매개 중심성 
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즉, 매개 중심성이 높은 키워드는 ‘방위비 분담금’에서 여러 키워드들과 함께 중요한 키워드로 

이용되고 매개 역할을 하고 있다. 높은 매개 중심성 지표값을 가지는 키워드는 ‘사드’로 연결 중심

성 지표와 매개 중심성 지표 모두 높게 나타나는데, 이는 해당 키워드가 많은 트윗에서 언급됨과 

동시에 다른 키워드와의 연계를 위한 역할에서도 크게 기여하고 있다고 이해할 수 있다. 한편, 대체

적으로 연결 중심성이 높은 키워드가 매개 중심성 지표에서도 높은 값을 가지는 경향을 보이고 있

다. 결론적으로 매개중심성이 높은 단어는 ‘방위비 분담금’ 이란 타이틀에 하위 주제들을 이어주는 

역할을 하고 있다. 

세 번째로 근접 중심성 분석이다. 근접 중심성은 키워드 사이의 거리를 나타내는데, 키워드 간의 

가까운 정도를 알아보는 지표이다. 즉, 키워드와 키워드가 연결되기 위해 지나가는 키워드 수의 합

을 말한다. 즉 네트워크 내의 다른 키워드들과 얼마나 근접하게 연결되어 있는가를 알아보는 것으

로 해당 키워드가 얼마나 네트워크 중앙에 위치해 있는가를 측정하는 것으로 표 8과 같다. 

순 위 단어 근접중심성 순 위 단어 근접중심성

1 사드 0.224289 11 협의 0.203075

2 비용 0.219746 12 반대 0.202477

3 인상 0.218118 13 요구 0.202477

4 국민 0.217199 14 강요 0.20208

5 증액 0.214486 15 압박 0.200702

6 추가 0.214263 16 북한 0.200507

7 부담 0.210114 17 트럼프 0.200507

8 협상 0.20926 18 예년 0.19973

9 관저 0.209048 19 미사일 0.199537

10 대사 0.208836 20 합리 0.199537

<표 8> ‘방위비 분담금’에 대한 트윗에 포함된 단어들의 근접 중심성

근접중심성은 네트워크 내의 주제어들 사이의 최단거리를 기준으로 하는 중심성으로 연결중심

성과는 달리 직접적인 연결 관계를 고려한 지표이다. 따라서 주제어의 근접중심성이 높다는 것은 

연결망 내의 다른 주제어들과의 최단거리가 짧아 ‘방위비 분담금’에 가장 빠르게 영향을 미칠 수 

있는 위치에 있다는 것을 의미한다. 위 표 8과 같이 ‘사드’가 근접중심성이 가장 높게 나타났으며 

‘비용’, ‘인상’, ‘국민’ 등이 네트워크의 중심에 위치하고 있어, ‘방위비 분담금’ 협상간 주요 쟁점사

항인 국방력과 예산 등이 ‘방위비 분담금’을 설명하는데 중심적 역할을 함을 알 수 있다. 이러한 

분석결과는 단어 단위의 분석으로 연결된 전반적인 사고를 추정하기에는 한계가 있다. 따라서 네트

워크망으로 이러한 단어들의 연결을 분석할 필요가 있다. 

본 연구의 네트워크망 구성은 Kamada와 Kawai(1989)가 제안한 네트워크 구성 방법을 적용하여 
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단어들 간의 네트워크를 구성하였으며 ‘방위비 분담금’ 키워드로 트윗 3,000개의 단어들을 네트워

크망으로 분석한 결과는 그림 7과 같다.

<그림 7> ‘방위비 분담금’에 대한 단어관계망 (2회 이상 함께 나온 단어)

그림 7과 같이, 응집성과 중앙성을 나타내는 연결 중심성은 원 모양으로 나타내며 원 지름이 큰 

단어들의 연결을 확인해 보면 트위터에서 ‘방위비 분담금’을 분석할 수 있다. 원지름의 크기는 연

결 중심성의 지수와 비례하며 트윗의 전반적인 네트워크는 ‘사드’, ‘부담’, ‘비용’, ‘트럼프’, ‘배치’, 

‘기지’ 들이 서로 연결되어 있음을 알 수 있다. 또한, ‘인상’, ‘문제’, ‘비용’, ‘고집’, ‘시진핑’, ‘반대’  

들이 서로 연결되어 있음을 알 수 있으며 ‘국민’, ‘북한’, ‘안전’, ‘미사일’, ‘연계’, ‘투표’ 들이 서로 

연결되어 있고 ‘협상’, ‘예산’, ‘타결’, ‘이해’, ‘조기’, ‘통상’ 들이 서로 연결되어 있음을 알 수 있다. 

그림 7에서 제시된 단어 중 ‘신무’ 등의 단어는 SNS Data Collector에서 텍스트를 수집시 140자 

단어까지 수집되어 이후 문장은 수집되지 않은 단어로 트위터 원본에서 ‘신무기’로 확인되었다. 또

한 ‘때’, ‘긴말’, ‘청’ 등의 단어는 추출과정에서 트윗 작성자가 문장작성 시 문장구조가 완벽하지 

못한 트윗에서 수집된 내용으로 확인이 되었다. 즉, ‘방위비 분담금’의 네트워크 구조는 크게 ‘사

드’, ‘주변국’, ‘북한’, ‘협상’ 등의 관련 글로 주로 구성이 되어있음을 알 수 있다. 그림 7은 2회 이상 

함께 나온 단어를 기준으로 네트워크 모형을 분석하였지만 좀 더 구체적이고 관련이 적은 단어를 
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제외하기 위해 그림 8은 3번 이상 같이 나온 단어들로 단어관계망 분석하였다. 

<그림 8> ‘방위비 분담금’에 대한 단어관계망 분석 결과 (3회 이상 함께 나온 단어)

그림 8에 제시된 네트워크 모형의 결과는 ‘사드’, ‘공사비’, ‘확장’, ‘기지’, ‘비용’들이 서로 연결되

어 있음을 알 수 있다. 또한, ‘반대’, ‘시진핑’, ‘파병’, ‘인상’, ‘요구’ 들이 서로 연결되어 있음을 알 

수 있으며 ‘후보’, ‘김유진’, ‘국회의원’, ‘옥중’, ‘비례’들이 서로 연결되어 있음을 알 수 있다. 즉, ‘방

위비 분담금’의 네트워크 구조는 크게 ‘사드’, ‘반대’, ‘후보’ 등의 관련 주제로 구성되어 있음을 알 

수 있다. 

4.4 텍스트 마이닝 분석결과

본 연구에서는 텍스트 마이닝 분석을 위해 토픽 모델링인 LDA 기법을 적용하여 ‘방위비 분담

금’과 관련된 단어를 포함하는 트윗을 3,000개를 대상으로 분석을 실시하였다. LDA 기법을 적용하

기 위해 최적의 토식수를 산정하는 방법 중 여러 개의 토픽수를 부여하여 얻어지는 결과를 가지고 

주제 범주화가 가장 잘 되었다고 분석자가 판단하는 토픽수를 선택하는 방법으로 선정하였다(이수
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상, 2016). 이 경우 연구자가 스스로 판단해야 하는 부담이 있을 수 있으나 토픽수를 30개, 25개, 20

개, 15개, 10개, 5개 순으로 분류한 후 위에서 분석한 시각적 분석과 소셜 네트워크 분석을 통해 확

인된 단어를 고려하여 최종 토픽수를 5가지로 선정하였다. 이후, LDA 기법에 토픽의 수를 5개로 

설정하여 연구를 진행하였다. 그 결과는 그림 9와 같이 5개의 주제로 분류되었다.

<그림 9> ‘방위비 분담금’과 연관성이 높은 3,000개 트윗에 대한 LDA 결과

LDA 모델링 결과 총 5개의 주제로 분류되었으며 이 5개의 주제의 총 트윗수는 228개의 트윗으

로 분류되었다. 첫 번째 주제는 58개의 트윗이 속한 4번 주제로 ‘사드’, ‘뉴스’, ‘다음’, ‘부담’, ‘공사

비’이다. 2번째 주제는 51개의 트윗이 속한 1, 2번 주제로 1번은 ‘인상’, ‘철수’, ‘트럼프’, ‘평화’, ‘북

한’이며 2번은 ‘협상’, ‘주한’, ‘휴직’, ‘강경화’, ‘한국인’ 이다. 3번째 주제는 43개의 트윗이 속한 3번

이며 ‘국민’, ‘정부’, ‘수준’, ‘미사일’, ‘김현종’ 이었다. 마지막으로 4번째 주제는 ‘민중’, ‘반대’, ‘대

사’, ‘김유진’, ‘관저’로 나왔다. LDA 기법으로 주제별 단어를 확인할 수 있지만 이러한 정보가 대

중이 인식하는 방위비 분담금을 정확하게 표현하는지 여부를 확인하는데 제한이 있다. LDA의 주
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요 특징 중 제시된 단어 외에도 숨겨진 의미의 단어가 주제별로 선정될 수 있어 방위비 분담금과 

관련된 뉴스와 보도문 등을 확인하여 토픽 수에 따라 분류된 단어를 활용하였으며 토픽주제는 토

픽별 주요 단어를 통해 연구자가 직접 지정하였다. 토픽주제를 지정할 때는 토픽 내 순위가 높고 

해당 토픽에만 나타난 특징적인 단어를 참고하였으며 그 내용은 표 9와 같다.

순 번 주 제 소속 트윗(수)

1 사드 기지 공사비 부담 58

2 주한미군 철수 및 북한과의 평화협정을 고려한 트럼프 대통령 51

3 주한미군이 고용한 한국인 근로자의 무급휴직 가능성 51

4 한⋅미 미사일 지침 개정안을 조율 43

5 방위비 분담금 인상 반대 25

<표 9> LDA를 재구성한 토픽별 주제

표 9과 같이 총 5개의 주제 중 5번 주제를 제외한 나머지 주제가 20년 방위비 분담금 협상간 주

요 쟁점과 관련된 내용인 것을 확인할 수 있었으며 방위비 분담금이라는 키워드로 3,000개의 트윗

를 추출하여 이를 5개의 주제로 구분하면 현재 ‘방위비 분담금’의 주요 쟁점사항과 관련된 내용으

로 구성되어 있음을 확인할 수 있었다. 트윗의 내용으로 ‘방위비 분담금’의 대중의 인식을 재현할 

때 ‘사회현상과 현재 이슈와 얼마나 일치하는가?’ 에 대한 과정을 반복적으로 LDA 기법을 통해 수

행함으로써 제일 근접한 위의 5가지 주제가 도출되었으며 실제로 검색일을 기준으로 7일간 언론보

도가 많이 되었으며 대중이 인식과 트위터의 트윗 내용이 대부분 일치하다는 것을 유추할 수 있었

다. 이는 트위터의 특징 중 개인의 의견을 트윗을 통해 전파하고 표출할 때 오랜시간을 거쳐 주제

를 선정하고 장문으로 자신의 의견을 표출하는 것이 아니라 바로 보고 바로 표출하는 트윗의 기능

도 반영된 것으로 볼 수 있다.

Ⅴ. 결론 및 논의

본 연구에서는 소셜 미디어의 빅데이터에 나타난 대중들의 ‘방위비 분담금’에 대한 인식을 알아

보고자 하였으며 이를 위해 ‘방위비 분담금’에 대한 텍스트 데이터를 수집하고 정제과정을 거친 후 

시각적 분석, 소셜 네트워크 분석, 텍스트 마이닝 분석을 실시하였으며 결과는 다음과 같다.

첫째, ‘방위비 분담금’에 대한 사회적 인식조사를 목적으로 트위터에서 수집된 데이터 중 빈도수 

기준 상위 20개 단어를 산출한 결과 ‘사드’, ‘주한’, ‘인상’, ‘부담’, ‘협상’이 선정되었다. 이를 통해 

대중이 방위비 분담금에 대한 협상대상 및 협상 주요 쟁점 등을 올바르게 인식하고 있음을 확인할 
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수 있었다. 

둘째, 소셜 네트워크를 통해 연결 중심성, 매개 중심성, 근접 중심성을 분석한 결과 연결 중심성 

지수가 높은 단어로 ‘사드’, ‘주변국’, ‘북한’, ‘협상’, ‘반대’, ‘후보’ 가 선정되었으며, 매개 중심성 지

수가 높은 단어는 ‘사드’, ‘동맹’, ‘국민’, ‘부담’, ‘외교’ 로 선정되었다. 또한 근접 중심성 지수가 높

은 단어는 ‘사드’, ‘비용’, ‘인상’, ‘국민’, ‘증액’으로 선정되었다. 이는 ‘방위비 분담금’을 설명하는데 

위의 단어들이 중심적인 역할을 하고 있으며 대중들이 ‘방위비 분담금’에 대한 인식을 나타내는 주

요 단어들이라고 할 수 있겠다. 

마지막으로 트윗이 어떤 내용으로 구성되어 있으며 주로 어떤 내용을 포함하는 트윗인지를 확인

한 결과, 트윗 사용자의 방위비 분담금에 대한 인식이 20년 ‘방위비 분담금’ 협상간 주요 쟁점과 

관련된 내용인 것으로 확인할 수 있다. 주요 토픽은 ‘사드 기지 공사비 부담’, ‘주한미군 철수 및 

북한과의 평화협정을 고려한 트럼프 대통령’, ‘주한미군이 고용한 한국인 근로자의 무급휴직 가능

성’, ‘한⋅미 미사일 지침 개정안을 조율’, ‘방위비 분담금 인상 반대’로 토픽을 구분하였다.

본 연구에서는 정량적인 분석을 위해 소셜 미디어의 빅데이터 분석 중 시각적 분석, 소셜 네트워

크 분석, 토픽 모델링을 활용하였으나. 트위터 사용자가 국민을 대표한다고 볼 수 없기 때문에 연구

의 한계점을 가진다. 또한 트위터의 오픈 API 정책으로 약 7일간의 짧은 기간 동안 특정 소셜 미디

어에 나타난 사용자 트윗을 분석한 결과가 소셜 미디어를 사용하지 않는 인원들의 의견이나 소셜

미디어에 나타나지 않은 기타인식과 표현은 배제되어 있다. 또한, 협상 당사국의 방위비 분담금에 

대한 인식과 관련 연구가 미비하다는 한계를 지니고 있다. 그러나 텍스트로 구성된 자료를 정량적

으로 계량하여 시각적으로 분석하였으며 3,000개의 트윗에 드러난 트위터 사용자의 일상적인 의사 

표현들은 기타 다른 방법으로는 얻기 힘든 중요한 정보를 식별하였다는 것이 의의가 있겠다. 이러

한 내용이 방위비 분담금 협상에 고려되어 적용이 가능할 것이라 판단된다. 추가로 소셜 미디어 사

용자들의 일상적인 표현과 반응을 시각적 분석과 소셜 네트워크 분석, 토픽 모델링으로 구분하여 

서로 비교함으로써 의미를 도출하는 방법론을 제시하였다. 

소셜 빅데이터 분석을 활용해 도출한 본 연구의 결과를 통해 ‘방위비 분담금’에 대한 대중들의 

인식을 확인할 수 있었다. 한미 관계는 중요하고 ‘방위비 분담금’ 역시 중요하다. 과거를 돌이켜보

았을 때 지속적으로 이어질 과제라고 할 수 있다. ‘방위비 분담금’과 관련하여 국민의 공감대 형성

과 더불어 소셜 빅데이터 분석을 활용하여 협상 후 대중의 인식을 확인하거나 협상국의 트위터를 

분석하는 등 좀 더 실질적이고 현실성 있는 후속 연구가 필요함을 시사한다. 현재 방위비 분담금에 

관심이 높아지고 있는 시점에서 정부는 전략적 의사소통(SC)을 효과적으로 활용하여 국내 여론과 

양국의 국민적 공감대 형성이 필요할 것이다. 
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Abstract

Recognition of 

‘Defense Cost Sharing’ through Big Data: 

Focusing on Twitter

Sungkon Kim*
1)

Korea Military Academy

To study, Twitter, the social media, was selected and analyzed by applying word cloud, social 

network and LDA techniques as keywords. The results showed that the main key words based on 

frequency were “THADD”, “resident in Korea,” “rise,” “burdened,” and “negotiation,” while the main 

key words considering word relationship and centrality were “THADD,” “opposite,” “cost,” 

“deployment” and “aligned alliance.” In addition, LDA technology has shown that ‘THADD base 

construction costs’, ‘the withdrawal of U.S. troops from South Korea’, ‘Recommendation of unpaid 

leave of Korean workers’ and ‘the government’s efforts to reopen negotiations’ have become an 

issue in the current negotiation process related to ‘defense cost sharing’. 

Through this, it was possible to identify the key words that the public recognizes “defense-sharing 

expenses,” and furthermore, the government should pursue strategic negotiation policies in 

consideration of the key words and topics recognized by the people in order to achieve successful 

negotiation results.

Keywords  : Defense Cost Sharing, Twitter, Word Cloud, Social network, Latent Dirichlet Allocation (LDA)
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