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[ Step 1 ] 초기화

과가 1개월 치 학습아 시험점수, 오답율, 출석율,학습태도,정담율을 신경망 입력 

데이터에 입력한다..

[ Step 2 ] 실 데이터에 의한 학습

주어진 입력데이터 5개 값을  사용하여 최종 산출점수 네트워크를 학습시킨다. 이는 

전 방향 연산(단계3) 과정과 역방향 에러 전파(단계4) 과정의 반복적인 적용을 

의미한다.

[ Step 3 ] 전 방향 연산

입력벡터를 네트워크에 투입하고 각 계층의 뉴론 값은 입력 층에서 은닉 층을 거쳐 

출력 층으로 전 방향으로 진행한다. 

[ Step 4 ] 역방향 에러 전파

학습에 사용된 전체 데이터 셋에 반응하는 네트워크의 총 오차를 감소시키기 위해 

gradient descent 방식에 의해 층에 따라 local gradient를 다음과 같이 구한다.
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은닉 층의 노론일 경우

따라서, n+1 번째의 반복시점에 적용되는 각 계층 간의 연결 가중치는 이전의 

반복시점(n번째, n-1번째)의 연결가중치에 대해 다음과 같이 갱신된다.

여기에서, η는 학습율, α는 모멘텀(momentum) 계수이며 3번째 항은 모멘텀으로서 

방향에 따른 속도를 조절한다.

[ Step 5 ] 학습종료조건

네트워크에 대한 학습의 종료는 데이터 셋에 대한 오차가 적절한 수준에 

다다르거나, 또는 네트워크의 해당 파라미터들이 안정되는 시점으로 결정한다.












