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[Abstract] 

In this paper, we propose an automated system for generating Korean travel blog content by integrating 

Vision-Language Model (VLM)–based context extraction, fine-tuned Korean language model, and a text-to-image 

(T2I) generation model via prompt engineering. Using the Qwen2-VL model, we analyze travel photos to 

extract visual context and produce emotionally nuanced captions. We then leverage a large-scale crawled corpus 

of real-world travel blogs to fine-tune HyperCLOVA X, enabling it to create natural, storytelling-oriented 

blog text. In addition, we employ a travel-specific prompt engineering approach with DALL-E to generate 

custom postcards and stamp images, providing users with intuitive and creative value for their travel records. 

A robust system prompt minimizes hallucinations while preserving expressive writing. User surveys indicate 

that the fine-tuned model is, on average, 60.9% more specialized in travel-related content. These findings 

demonstrate that the proposed approach can significantly reduce manual effort while producing high-quality 

travel blog content, suggesting new possibilities for AI-based content creation in the tourism domain. 

▸Key words: Vision-Language Model, Fine-Tuning, Prompt Engineering, T2I Generation, Travel Blog 

[요   약]

본 논문에서는 시각-언어 모델(VLM) 기반 맥락 추출과 파인 튜닝된 한국어 언어모델, 그리고 프롬프

트 엔지니어링을 통한 텍스트-이미지(T2I) 생성 모델을 결합하여 한국어 여행 블로그 콘텐츠 자동 생성 

시스템을 제안한다. Qwen2-VL 모델을 통해 여행 사진의 시각 정보를 분석해 감성적인 캡션을 생성하고 

크롤링을 통한 여행 블로그 데이터를 활용한 HyperCLOVA X 모델 파인 튜닝을 통해 자연스러운 스토리

텔링의 블로그 글을 생성한다. 또한, 여행 특화 프롬프트 엔지니어링을 통한 DALL-E 모델을 통해 여행 

엽서·스탬프 이미지를 생성하여 직관적이고 창의적인 여행 기록을 제공한다. 강력한 시스템 프롬프트를 

통해 환각 현상을 최소화하고, 감정 표현이 풍부한 문체를 유지하도록 설계하였다. 설문조사 결과, 

파인튜닝 모델의 생성 결과가 여행에 더욱 특화되어 있다는 응답이 평균 60.9%로 나타났다. 이는 본 

논문의 블로그 콘텐츠 생성물이 수작업 부담을 크게 줄이면서도 고품질의 여행 콘텐츠를 생성할 수 

있음을 보여주며, 관광 분야에서 AI 기반 콘텐츠 제작에 대한 새로운 가능성을 제시한다.

▸주제어: 시각-언어 모델(VLM), 파인 튜닝, 프롬프트 엔지니어링, 텍스트-이미지(T2I) 생성, 여행 블로그
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I. Introduction

최근 초거대 언어모델(LLM)과 시각언어모델(VLM) 기

술이 비약적으로 발전하면서, 텍스트와 이미지를 융합한 

콘텐츠 생성 분야가 다양한 산업으로 확장되고 있다 

[1][2]. 특히 생성형 AI가 개인화된 마케팅이나 콘텐츠 제

작에서 높은 효율성을 보이는 사례가 늘어나면서 [3][4], 

사용자 개인의 경험과 취향에 특화된 콘텐츠를 자동 생성

해 주는 시스템에 대한 관심이 커지고 있다.

이러한 흐름에서 관광 분야는 AI 기술 적용에 있어 매

력적인 영역으로 주목받고 있다. 여행 후기나 관광 블로그

는 잠재적 소비자에게 신뢰감을 줄 수 있는 주요 마케팅 

수단이며, 여행자의 자유로운 경험 공유 채널로 활용도가 

매우 높다 [5][6]. 하지만 전통적인 여행 블로그 작성 방식

은 많은 시간과 노력이 필요한 반면, 정작 블로그 작성에 

대한 글쓰기 부담으로 인해 여행 후기를 제대로 정리하지 

못하는 경우가 많다. 따라서 사용자가 빠르고 간편하게 동

시에 개인화된 여행 기록을 자동으로 생성할 수 있는 새로

운 접근 방식이 필요하다. 

최근 연구들을 살펴보면, 대규모 한국어 언어모델을 활

용해 협찬 블로그 텍스트 생성에 성공한 시도가 존재하고 

[7], 요약문 기반 기억 시스템을 도입하여 장문 에세이에서

도 보다 구조적인 내용을 생성하는 기법이 제안되기도 하

였다 [8]. 그러나 이들 연구는 텍스트 생성에만 집중하거

나, 협찬 광고에 특화된 경우가 많아서 이미지와 텍스트가 

결합된 여행 블로그 문맥에서 종합적인 자동화를 보인 사

례는 제한적이었다. 특히 (i) 시각적 맥락 분석(VLM 기반)

과 (ii) 대규모 한국어 LLM 파인튜닝, (iii) 엽서·스탬프 등 

시각 요소를 생성하는 텍스트-이미지(T2I) 모델이 유기적

으로 결합된 연구는 상대적으로 미흡하다.

또한, 생성 AI가 관광산업 경쟁력을 높이고 혁신적인 서

비스 개발을 촉진할 수 있다는 견해가 확산되고 있지만 

[9], 대규모 크롤링 데이터셋을 활용해 얼마나 효과적으로 

여행 블로그에 적용할 수 있는지는 추가 검증이 필요하다. 

실제로 본 연구에서는 유명 블로그 1,600건을 선별·크롤링

하여 한국어 대규모 언어모델을 파인튜닝하였고, 이를 통

해 자유로운 스토리텔링과 감정 표현이 접목된 여행 블로

그 초안을 자동 생성하는 방식을 고안하였다. 관광산업 맥

락에서 생성형 AI를 고도화하기 위해서는 (a) 이미지 속 

시각 정보를 정확히 추출하고, (b) 한국어 특유의 담화·어

미·감정 표현을 반영하고, (c) AI Safety 측면(잘못된 정보

나 환각(hallucination) 최소화)을 동시에 고려해야 한다.

이에 본 논문은 VLM 기반 맥락 추출, 한국어 언어모델 

파인튜닝, 그리고 여행 특화 프롬프트 엔지니어링을 통한 

T2I 생성을 결합한 자동 여행 블로그 콘텐츠 생성 시스템

인 ‘트래블로그(Travelog)’를 제안한다. 구체적으로, 

Qwen2-VL 모델을 활용하여 사용자가 업로드한 여행 사

진에서 시각적 맥락을 풍부하게 추출하고, 1,600건 규모의 

여행 블로그 텍스트를 기반으로 HyperCLOVA X를 파인

튜닝하여 감성적이면서도 사실적인 블로그 글을 자동으로 

생성한다. 더불어 DALL-E API를 활용한 엽서·스탬프 이

미지 생성을 병행하여, 사용자에게 독창적이고 직관적인 

여행 기록 경험을 제공한다. 또한, 강력한 시스템 프롬프

트 전략을 적용하여 사용자 제공 정보와 모델 출력 간 불

일치나 환각을 줄이고, 감정 표현이 풍부한 문체를 유지하

도록 설계하였다.

본 논문의 구성은 다음과 같다. 2장에서는 기존 연구와 

기술 요소(VLM, LLM, T2I, AI Safety 등)를 조사하고, 요

약문 기반 장문 생성 [8], 한국어 협찬 블로그 모델링 [7], 

관광산업 맥락에서의 생성형 AI 활용 [6]과의 비교를 통해 

본 연구의 공백과 차별점을 명확히 한다. 3장에서는 제안

하는 트래블로그의 전체 아키텍처, 데이터 구축, 그리고 

모델링 방법을 설명한다. 4장에서는 시스템 구현 과정과 

실제 활용 시나리오를 기술하고, 5장에서는 사용자 평가 

및 성능 분석 결과를 제시한다. 마지막으로 6장에서는 결

론 및 향후 과제를 논의한다. 본 연구는 관광 분야에서 AI 

기반 자동화 콘텐츠 생성에 기여하여, 여행 산업에서 새로

운 가치 창출의 가능성을 확장할 것으로 기대된다.

II. Related Work

인공지능(AI) 기술, 특히 대규모 언어모델(LLM), 시각-

언어모델(VLM), 텍스트-이미지(T2I) 생성 모델의 급격한 

발전은 다양한 분야에서 자동 콘텐츠 생성의 새로운 가능

성을 열어주고 있다. 본 장에서는 여행 블로그 콘텐츠 생

성과 관련된 기존 연구를 검토하고, (1) 관광 분야에서의 

여행 블로그 활용, (2) 텍스트 생성을 위한 LLM과 VLM의 

적용, (3) 시각 콘텐츠 생성을 위한 T2I 기술을 중심으로 

논의한다. 이를 통해 제안된 "트래블로그" 시스템의 위치

를 명확히 하고, 독창적인 기여를 부각시킨다.

1. Research on Travel Blogs and Tourism

여행 블로그는 개인 경험을 공유하고 잠재적 관광객에

게 영향을 미치는 강력한 매체로 자리 잡았다. 안현주와 

하영 [5]는 경험 유형과 블로그 텍스트 간의 관계를 분석
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하고, 서사 중심의 블로그가 독자의 참여와 신뢰를 높인다

고 밝혔다. 노영과 변지영 [7]은 관광 블로그의 수용과 사

용자 만족도를 연구하면서, 블로그가 신뢰할 수 있는 마케

팅 도구이자 경험 공유 채널로 기능한다고 강조했다. 이러

한 연구들은 여행 블로그의 관광 산업 내 가치를 보여주지

만, 전통적인 블로그 작성 방식이 많은 시간과 노력을 요

구한다는 한계를 지적한다. 프로젝트 제안서에서 언급된 

코로나 이후 여행 수요 증가와 같은 최근 트렌드는 이러한 

한계를 해결할 효율적인 콘텐츠 생성 도구의 필요성을 더

욱 부각시킨다.

이원희와 김영 [6]은 관광 산업에서 생성형 AI의 잠재력

을 탐구하면서, AI 기반 솔루션이 콘텐츠 제작을 간소화하

고 경쟁력을 높일 수 있다고 제안했다. 그러나 이 연구는 

개념적 틀에 머물며, 텍스트와 이미지를 통합한 실질적인 

여행 기록 구현 사례는 제시하지 못했다. 이에 비해 "트래

블로그"는 텍스트와 시각적 콘텐츠를 자동으로 생성하여 

수작업에 따른 부담을 경감시키는 동시에, 여행 블로그의 

감성적이고 서사적인 특성을 유지한다.

2. Large Language Model (LLM)

최근 대규모 언어모델(Large Language Model, LLM)

은 자연어 이해와 생성 분야에서 혁신적인 성과를 보이며 

다양한 콘텐츠 생성 작업에 적극적으로 활용되고 있다

[1][2]. 특히, 사전학습(pre-training)을 통해 방대한 데이

터에서 언어적 지식을 습득하고, 특정 작업이나 도메인에 

맞춰 파인튜닝(fine-tuning)을 수행함으로써 성능을 현저

히 개선할 수 있다.

2.1 Vision Language Model (VLM)

시각과 텍스트를 통합적으로 이해하는 시각-언어 모델

(Vision-Language Model, VLM)은 다중 모달

(multimodal) 콘텐츠 생성 작업에서 주목받고 있다. 최근 

Peng 등[10]은 알리바바 Qwen 팀이 개발한 최신 VLM인 

Qwen2-VL을 소개하며, 이 모델은 다양한 해상도의 이미

지와 비디오를 효과적으로 처리하고 다국어 문맥을 지원

한다고 밝혔다. Qwen2-VL은 GPT-4V, LLaVA-1.5, 

Flamingo 등의 기존 모델과 비교해 시각 질문 응답

(Visual Question Answering, VQA)과 이미지 캡션 생성

(image captioning)에서 우수한 성능을 보였다. 특히 여

행 사진과 같은 현실적이고 복잡한 장면에서 풍부하고 정

확한 설명을 생성하는 데 강점이 있다. 김성훈 등[1]도 생

성형 AI 응용에서 VLM의 중요성을 강조했지만, 여행 도

메인과 같은 특정 분야에 특화하여 VLM의 성능을 최적화

하는 연구는 아직 미흡한 실정이다.

본 연구에서는 여행 블로그 콘텐츠 생성이라는 특화된 

작업을 위해 Qwen2-VL을 선정하였다. 이 모델은 LLaMA 

3.2 Vision 등 다른 후보 모델과의 실험 비교를 통해 더 

상세한 위치 정보와 다국어 캡션 생성 성능이 우수함을 입

증했기 때문에, 여행 콘텐츠의 현실적 묘사와 사용자의 경

험을 정확히 반영하는 데 가장 적합하였다.

2.2 Korean Large Language Model

한국어에 최적화된 대규모 언어모델인 네이버의 

HyperCLOVA X는 한국어 이해와 생성 능력에서 뛰어난 

성능을 보이며, 한국어 콘텐츠 생성 분야에서 지속적으로 

활용되고 있다[11]. Kim 등[8]은 HyperCLOVA를 이용하

여 협찬 블로그 텍스트 생성을 위한 파인튜닝을 진행하였

고, 이를 통해 자연스럽고 맥락에 잘 부합하는 콘텐츠를 

생성할 수 있음을 보였다. 또한 Oh 등[3]은 HyperCLOVA

와 같은 사전 학습된 대규모 언어 모델을 음성 인식 분야

에서 파인튜닝하여, 도메인 특화 성능 향상 가능성을 입증

하였다.

이러한 연구들은 LLM의 사전학습된 지식을 바탕으로 

추가적인 파인튜닝을 통해 특정 도메인에서 성능을 크게 

향상시킬 수 있다는 점을 강조한다. 특히, 파라미터 효율

적 파인튜닝(Parameter Efficient Fine-Tuning, PEFT) 

방식은 적은 데이터와 리소스로도 효율적으로 성능을 개

선할 수 있어 주목받고 있다. Kim 등[8]은 협찬 광고 문구

와 같은 특정 목적의 텍스트 생성에 PEFT를 적용하여 적

은 데이터로도 자연스러운 콘텐츠를 생성할 수 있음을 보

였으며, 이는 본 연구에서 HyperCLOVA X 모델의 파인

튜닝을 진행하는 근거가 되었다.

그러나 기존의 한국어 LLM 연구는 주로 텍스트 생성 

작업만을 다루거나, 광고성 문구 등 비교적 정형화된 문체

에 집중되어 있다는 한계가 있었다. 여행 블로그와 같이 

자유롭고 서사적인 문체와 이미지와 텍스트의 밀접한 통

합을 요구하는 도메인에서는 보다 정교한 접근이 필요하

다. 본 연구는 이러한 기존 연구의 한계를 극복하기 위해 

HyperCLOVA X 모델을 여행 블로그 데이터 1,600건으로 

파인튜닝함으로써, 이미지와 텍스트가 결합된 다중 모달 

콘텐츠 생성에서 보다 사실적이고 감성적인 스토리텔링이 

가능하도록 하였다.

2.3 Text to Image Generation

텍스트-이미지(Text-to-Image, T2I) 생성 모델 중 대

표적인 DALL-E 시리즈는 사용자의 텍스트 입력을 창의적
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이고 고품질의 이미지를 생성할 수 있다. 최근의 DALL-E 

3 모델은 기존 버전에 비해 사실성과 창의성이 더욱 향상

되어, 다양한 시각 콘텐츠 제작에 혁신적인 가능성을 제시

하고 있다[12]. Ramesh 등[12]은 DALL-E 시리즈의 창의

성과 사실적 묘사 능력을 입증한 바 있다.

본 연구에서는 DALL-E 3를 채택하여 여행 경험의 주

요 요소들을 사용자 맞춤형 엽서와 스탬프 이미지로 생성

하였다. DALL-E 3의 선택 이유는 생성된 이미지가 실제 

여행 경험을 창의적이고 직관적으로 반영할 수 있는 우수

한 이미지 품질을 제공하기 때문이다. 또한 프롬프트 엔지

니어링(prompt engineering)을 활용하여 여행의 특정 요

소(예: 관광지 특징, 여행 감성)를 정확히 표현할 수 있도

록 텍스트 입력을 정교화하였다. 이는 기존의 단순한 시각 

콘텐츠 생성 사례들과 달리 사용자 경험에 밀접히 연결된 

고품질 이미지 생성이 가능하도록 설계된 것이다.

3. Contributions of Proposed Method

기존 연구는 협찬 블로그 생성[8], 요약 기반 장문 생성

[9], 관광 AI 잠재력[6]과 같은 개별 요소에서는 성과를 보

였으나, 시각-언어 모델(VLM) 기반의 시각적 맥락 추출과 

대규모 한국어 LLM 파인튜닝, 그리고 텍스트-이미지(T2I) 

모델을 활용한 시각적 콘텐츠 생성을 유기적으로 결합한 

연구는 상대적으로 부족하였다. 또한, 생성 콘텐츠의 신뢰

성을 높이기 위한 환각(hallucination) 최소화 전략과 같

은 AI 안전성에 대한 고려도 충분히 이루어지지 않았다.

본 연구에서 제안하는 "트래블로그" 시스템은 이러한 기

존 연구의 한계를 극복하기 위해 다음과 같은 독창적인 접

근 방식을 제안한다. 먼저, Qwen2-VL 모델을 활용해 사

진에서 풍부한 시각적 맥락을 추출하고, 이를 기반으로 

HyperCLOVA X 모델을 1,600건의 여행 블로그 데이터로 

파인튜닝하여 감성적이고 자연스러운 스토리텔링 콘텐츠

를 생성한다. 또한, DALL-E 3 모델을 통해 사용자의 여행 

경험을 반영한 맞춤형 엽서와 스탬프와 같은 창의적 시각 

콘텐츠를 함께 생성하여 여행 기록의 직관성과 독창성을 

높인다. 여기에 강력한 시스템 프롬프트 전략을 추가하여 

생성 콘텐츠의 환각 현상을 최소화하고 사실성과 표현력

을 보장하였다. 결과적으로 본 연구는 개인화 및 자동화된 

여행 콘텐츠 생성의 실현 가능성을 입증하였으며, 사용자 

설문 결과에서도 여행 특화도(평균 4.6점)와 실용성 측면

에서 우수한 평가를 받았다.

III. The Proposed Scheme

3.1 System Architecture Organization

본 연구에서 제안하는 여행 블로그 생성 서비스 "트래블

로그(Travelog)"는 웹 서버, API 서버, 모델 서버, 저장소 

및 작업 대기열(queue)로 구성되며, 각 구성 요소는 상호 

연동하여 사용자의 입력을 처리하고 최적의 결과를 제공

한다. 최근 대규모 언어 모델(LLM) 기반 애플리케이션에

서는 마이크로서비스 아키텍처와 API 지향 설계 방식이 

권장되고 있다 [2][9][14]. 본 연구에서도 이러한 접근 방식

을 채택하여 병렬 처리와 확장성을 고려하였다.

사용자는 웹 인터페이스를 통해 텍스트 및 이미지를 입

력하고, 이를 기반으로 블로그 본문, 엽서, 스탬프 등의 결

과물을 생성할 수 있다.

Fig. 1. System Architecture 



VLM-Based Context Extraction and Fine-Tuning of Korean LLMs for Automatic Travel Blog Content Generation   81

웹 서버는 사용자의 요청을 API 서버로 전달하며, API 

서버는 입력 데이터를 전처리한 후 작업 대기열에 등록한

다. 모델 서버는 VLM 기반 이미지 캡션 생성, 한국어 언

어모델을 통한 여행 블로그 텍스트 생성, 텍스트-이미지

(T2I) 모델을 활용한 엽서·스탬프 이미지를 생성하는 작업

을 담당한다. 생성이 완료된 결과물은 API 서버로 전달되

어 데이터베이스에 저장되고, 이후 웹 서버를 통해 최종 

결과물이 사용자에게 제공된다.

데이터 저장소는 사용자 입력 데이터, 생성된 블로그 콘

텐츠 및 이미지 결과물을 효율적으로 관리한다. 또한 작업 

대기열은 여러 사용자 요청을 병렬적으로 처리할 수 있도

록 하여, 모델 추론 과정에서 발생하는 대기 시간을 최소

화하고 요청의 상태를 실시간으로 관리하도록 한다.[1][2]

본 시스템 구성은 사용자 입력에 대한 응답 속도를 최적

화하고, 모델 추론 과정에서 발생하는 대기 시간을 최소화

하여 보다 안정적이고 효율적인 서비스 환경을 제공하는 

것을 목표로 한다. 전체 시스템 아키텍처 구성에 대한 도

식은 Fig. 1.과 같다.

3.2 Service Architecture Organization

모델링 과정은 크게 블로그를 생성하는 블로그 생성 모

델(Blog Generator)과 엽서나 스탬프를 생성하는 이미지 

생성 모델(T2I Generator)의 두 단계로 구성되어 있다. 두 

과정은 각각 HyperCLOVA API와 DALL-E API를 활용한

다. 두 과정은 작업 대기열(job queue)을 통해 병렬적으로 

수행할 수 있으므로, 추론(inference) 시간이 단축되고 전

체 처리율(throughput)이 향상된다.[2][3]

추론 과정 초기에 Vision-Language 모델인 Qwen2-VL

이 사용자 사진에서 캡션을 추출하여, 해당 시각 정보를 

LLM과 T2I 모델에 전달한다. 즉, 사진을 통한 맥락 이해가 

선행된 후, Blog Generator가 텍스트를 작성하고 T2I 

Generator가 이미지를 생성하는 방식으로 작동한다. 이를 

통해 사용자는 여행 사진과 연계된 블로그 본문과 시각적 

콘텐츠를 동시에 얻을 수 있다 [10][12]. 서비스 아키텍처 

구성에 대한 도식은 Fig. 2.와 같으며, 각 모델의 구체적인 

활용 방식은 3.3에서 기술한다.

3.3 Data Processing Scheme

본 연구에서는 블로그 품질의 기준을 정의한 뒤, 해당 

기준을 충족하는 블로그 데이터를 수집하는 'bottom-up' 

방식을 통해 학습용 데이터셋을 구축하였다. 

3.3.1 Data Collection

데이터 수집과정에는 Selenium을 사용한 웹 크롤링 기

법을 적용하였으며 정적 및 동적 웹 페이지 모두에서 안정

적으로 데이터 확보가 가능하도록 구현하였다.[8] 

Title Link

2월 파리 날씨 실시간..
https://blog.naver.com/pinkyluv8

3/223007256025

프랑스 파리 근교 여행..
https://blog.naver.com/pinkyluv8

3/223006401527

미국 서부 샌프란시스코.. 
https://blog.naver.com/pinkyluv8

3/223033359246

금문교 지나는 빅버스 ..
https://blog.naver.com/pinkyluv8

3/223033450094

베이 크루즈 유람선 ...
https://blog.naver.com/pinkyluv8

3/223035613107

Content

오늘 파리 날씨 화창. 이번주 내내 날씨 아주 좋아요  <image_1> 

오늘 오랜만에 프랑스 파리 날씨가 너무 ...

프랑스 루앙 대성당 <image_1> 지난 주말을 이용하여 프랑스 파리 

근교 도시 루앙 Roeun에 다녀왔다. 루앙은 프랑스에서 .. ...

<image_1> <image_2> 뮤어우즈 국립공원은 지구상에서 가장 

큰 나무 중 하나인 레드우드 Redwoods 가 있는 곳이고, ...

샌프란시스코의 마스코트 케이블카 <image_1> 안녕하세요. 미국 

샌프란시스코 여행을 2월말에 다녀왔어요....

<image_1> 안녕하세요. 저번주에 샌프란시스코를3박4일 다녀왔

어요. 샌프란시스코는캘리포니아에 위치하고 있어서 ...

Table 1. Crawling Dataset

Fig. 2. Service Architecture 
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총 1600개의 공신력 있는 블로그 포스트를 크롤링하였

으며, 여행지와 관련된 블로그, 이미지, 태그 정보를 함께 

수집하였다. Table 1은 크롤링 블로그 데이터의 구성을 보

여준다. 블로그 게시글의 원문 텍스트 데이터뿐만 아니라 

이미지 배치를 위한 이미지 태그 정보도 함께 수집하여 블

로그 콘텐츠의 구조적 특성을 효과적으로 반영할 수 있었

다. 이는 추후 모델 학습에서 텍스트와 이미지 간의 관계를 

유의미하게 학습하도록 한다. 또한 데이터셋의 품질을 높

이기 위한 간단한 전처리 작업을 진행했다. 불필요한 특수

문자, 이모지, 의미 없는 공백을 제거하고 블로그 글이 너

무 길거나 블로그의 마지막 부분에 추가되는 광고성 문구

를 방지하기 위해 블로그 당 토큰을 4000개로 제한하였다.

3.3.2 Data Preprocessing and Dataset Construction

Fig. 3. Fine-Tuning Dataset Pipeline

본 연구에서는 실제 서비스 사용자의 입력과 유사한 학

습용 데이터셋을 구축하기 위해 Fig 3와 같은 과정을 거쳤

다. VLM을 통해 블로그 이미지의 캡션 정보를 생성하였

고, Naver Cloud Platform에서 제공하는 요약 API를 활

용하여 블로그의 내용을 요약하고, 이를 여행 정보

(description)로 활용하였다. 위의 과정을 통해 생성한 사

용자 입력 프롬프트(user prompt)와 추후 서술할 시스템 

프롬프트(System Prompt)를 결합하여 Table 2와 같은 

학습용 데이터셋을 구축하였다. 

Table 2의 Input Text가 사용자의 입력 정보와 유사한 

형태의 학습용 입력 데이터이고, Completion Blog는 크

롤링을 통해 수집한 이미지 태그가 부착된 실제 블로그이

다, 이를 통해 모델이 이미지 및 핵심 요약 정보 기반으로 

자연스러운 여행 블로그를 생성하도록 유도하였다.

Input Text

<image0>: 이미지에는 검은색 셰프 유니폼을 입은 사람이 다양한 

종류의 음식으로 ... <image1> : ... <imag2>: ...

<image0>: 그 이미지는 프랑스 파리에 있는 에펠탑의 경치를 

묘사하고 있습니다. ... <image1> : ... <imag2>: ...

<image0>: 그 이미지는 이탈리아 로마의 유명한 랜드마크인 트레

비 분수를 ...  <image1> : ... <imag2>: ...

<image0>: 그 이미지는 고풍스러운 마을의 매력적인 거리 풍경을 

묘사하고 있습니다. ...  <image1> : ... <imag2>: ...

<image0>: 그 이미지는 무성한 녹지로 둘러싸인 크고 우아한 

건물의 그림 같은 장면을 ...  <image1> : ... <imag2>: ...

Completion Blog

<image0> 지난 다낭 가족여행 시 리조트 음식과베트남 현지식만 

... <image1> ... <image2> ...

<image0> 프랑스 파리 여행은 가볼만한곳이많아 최소 4박 5일 

일정이 필요한데요... <image1> ... <image2> ...

<image0> 이탈리아는 타 유럽 국가들에비해서 연중 날씨가 따듯

한 편이라 ... <image1> ... <image2> ... 

<image0> 영국 런던 여행을 할 때 london만 구경하면아쉬운 

점이 많으니, ... <image1> ... <image2> ...

<image0> 태국 방콕에는 세계적인 5성급 유명 체인 호텔들이 

많은데요. ... <image1> ... <image2> ...

Table 2. Fine Tuning Dataset

3.4 Modeling and Fine-Tuning Scheme

3.4.1 Vision-Language Model (Qwen2-VL)

Qwen2-VL은 여행 사진의 맥락을 이해하고 캡션을 생

성하는 시각-언어 모델(VLM)로, 다국어 이미지 인식이 가

능하며 풍부한 묘사 능력을 갖추었다[10][15]. 기존 

LLaMA 3.2 Vision 등과 비교 시, 정확한 위치 정보(예: 

배경, 인물, 랜드마크 명칭)에 대한 묘사가 뛰어난 장점이 

관찰되었다.

사진 input을 캡션으로 변환하기 위해 활용된 VLM은 

Qwen2-VL이다. Qwen2-VL은 다양한 해상도의 이미지를 

효과적으로 처리하고, 다양한 언어를 이해할 수 있기 때문

에 여행 블로그에 적합하다고 판단했다. 실제로 다른 VLM 

모델인 Llama 3.2 와 비교하였을 때 묘사가 풍부하고 위

치정보를 정확하게 포함하고 있어 선정하였다. 여행블로그

에 알맞는 캡션을 생성하기 위해 “I want to know where 

it is and description about this image” 를 input으로 

주어 여행지에 대한 정보와 함께 캡션을 생성하였다.

3.4.2 Korean Language Model (HyperCLOVA X)

블로그를 작성하기 위한 한국어 언어 모델로 

HyperCLOVA X를 활용했다. HyperCLOVA X는 한국어

에 최적화된 대규모 언어 모델로, 다른 모델 대비 미세 조

정(fine-tuning)을 통해 특정 도메인의 자연스러운 한국어 

문장 생성 품질을 크게 향상시킬 수 있다. 수집한 블로그 

데이터셋을 기반으로 HyperCLOVA X를 PEFT 방식으로 

파인튜닝해 사실적인 여행 블로그를 작성할 수 있게 되었
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으며 주어진 이미지에 대한 설명과 여행자의 느낀점을 바

탕으로 여행지에 대한 설명을 보다 정교하게 생성하는 모

델을 개발하였다 [16].

파인튜닝은 Naver Cloud Platform에서 제공하는 

HCX-003 모델을 활용했으며, 에폭 2, 학습률 1e-4로 설정

하여 학습하였다. 세부 파라미터로는 Naver Cloud Docs

의 가이드에 따라 topP 0.8, topK 0, 최대 토큰수 1000개, 

temperature 0.3, repeat penalty 7로 설정하여 개선된 

성능의 여행 블로그 생성 LLM을 제작할 수 있었다. 

3.4.3 Text-to-Image Generative Model (DALL-E3)

서비스의 시각적 요소를 제공하기 위해 Text-to-Image 

모델인 DALL-E 3를 활용했다. DALL-E 3는 텍스트 입력

을 기반으로 사실적이고 창의적인 이미지를 생성할 수 있

는 최신 이미지 생성 모델로, 여행지의 특징을 반영한 고

품질 이미지를 생성하는 데 적합하다. DALL-E 3를 활용

하는 과정에서, 생성된 이미지가 여행지의 실제 모습과 유

사하도록 프롬프트를 정교하게 설계하였다. 

3.5 Prompt Engineering

3.5.1 System Prompt Organization

LLM이 일정된 양질의 블로그를 생성할 수 있도록 강력

한 시스템 프롬프트를 적용했다. 시스템 프롬프트는 AI가 

일관된 톤과 형식을 유지하도록 하는 핵심 요소로, 본 연

구에서도 블로그 질을 결정하는데 가장 큰 역할을 담당하

였다.

트래블로그에서는 AI Safety와 환각을 최소화하고 인간 

문체와 최대한 유사한 블로그 생성 목적으로 Table 3과 

같은 시스템 프롬프트를 설정했다 [17]. 연구에서 활용한 

시스템 프롬프트는 3가지의 특징을 갖는다. 

1) 블로그 대회 출전이라는 상황을 부여: AI가 좋은 블

로그를 생성하면 1등을 할 수 있다는 보상 설정 

2) 대회 규칙을 통한 금지사항 명시: 강력한 어투를 활

용해 AI가 해당 규칙을 절대 위배하면 안된다는 상황 설정 

3) 심사기준, 팁을 통한 스타일 가이드: 구체적인 기준 

설정, 다양한 예시를 통해 문체, 감성 표현에 대한 가이드 

부여

이러한 시스템 프롬프트를 통해 안정된 성능의 모델을 

확보했으며 시스템 프롬프트만으로도 성능이 크게 향상되

었다.

System Prompt

당신은 대한민국 최고의 여행 블로거로써 세계 최고 여행 

블로거를 뽑는 대회에 참가했습니다.

…

심사기준에 부합하는 좋은 블로그를 작성해 세계 최고의 여행 

블로거가 됩시다!

<대회 규칙>:대회 규칙을 어길 시 즉시 실격됩니다.

…

4.사실에 입각한 정보만 블로그에 담아내야 하며, 블로그에대한 

오류가 있을 경우 허위 사실 유포죄에 의해 처벌 받을 수 있음.

…

<심사 기준>

…

2.불필요한 내용이나 환각없이 주어진 정보만 활용하고 있는가.

…

5.블로그 글에 개인적인 정보혹은 위험성있는 단어를 포함하고 

있지 않은가.

세계최고의 여행 블로거는 글을 작성할 때 아래의 사항을 

따른다고 합니다.

…

4."고즈넉한 분위기","탁 트인 바다와 하늘","형형색색 랜턴"등 

감각적인 표현을 활용해 …

5."너무 좋았어요!","완전 만족했어요!","정말 

인상적이었답니다."등 긍정적인 표현과 감탄사를 적절히 사용

위의 사항을 모두 포함해 글을 작성하시오. 만일 이에 위배될 

경우 당신은 00년 이하의 징역 0000만원 이상의 벌금을 부여 

받게 됩니다.

Table 3. System Prompt

3.5.2 User Prompt Organization

사용자 프롬프트는 사용자의 입력을 반영해 LLM의 

input을 생성하는 역할을 한다. 본 연구에서는 사용자의 

입력으로 여행에 대한 정보와 VLM을 통해 생성한 이미지

들에 대한 캡션, 각 이미지에 대한 설명을 입력받는다.

여행에 대한 정보는 여행 시기, 여행 나라, 도시, 여행 

동반자를 입력받는다. 이미지 캡션은 이미지 태그 

<image>를 통해 각 이미지별 정보를 부여하였고, 각 이미

지에 대한 사용자의 설명을 추가해 각 이미지 별로 여행의 

경험과 느낀 점을 블로그 생성에 활용한다. 구체적인 사용

자 프롬프트의 구성은 Table 4와 같다.

User Prompt

<Image_1>:그 이미지는 프랑스 파리에 있는 에펠탑의 …

<Image_2>: 에펠탑을 배경으로 찍은 사람들을 묘사합니다. 

…

<Image_3>:파리 루브르박물관 앞에서 파리 박물관 출입증을 

…

<요약>

-프랑스 파리 여행은 …

-에펠탑의 첫인상은 …

-루브르박물관에서 가장 …

-이번 여행에서 뜻깊었던 것은…

Table 4. User Prompt
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3.5.3 AI Safety

"트래블로그" 시스템은 AI 안전성(AI Safety)을 위해 생

성 콘텐츠의 신뢰성, 사실성, 그리고 사용자 경험의 품질을 

보장하는 핵심 요소들을 고려하여 설계되었다. 대규모 언

어모델(LLM)과 시각-언어모델(VLM)의 발전은 콘텐츠 생

성 능력을 획기적으로 향상시켰으나, 환각(hallucination), 

부정확한 정보 생성, 그리고 비일관성 등의 위험을 동반한

다. 이러한 문제를 해결하고, 관광 산업 맥락에서 사용자에

게 안전하고 신뢰할 수 있는 결과를 제공하기 위해 본 연구

는 다층적인 안전성 확보 전략을 적용했다.

첫째, HyperCLOVA X에 적용된 시스템 프롬프트는 AI 

안전성의 핵심 장치로 기능한다. 이 프롬프트는 가상의 "

세계 최고 여행 블로거 대회"라는 상황을 설정하여, AI가 

엄격한 규칙(예: 주어진 여행 정보와 이미지 외 추가 내용 

금지, 사실에 입각한 정보만 포함)과 심사 기준(자연스러

운 문체, 감정 표현의 풍부함, 이미지와 텍스트의 조화)을 

준수하도록 유도했다. 특히, '규칙 위반 시 실격'과 같은 

강력한 제약을 명시하여 모델이 임의로 허구를 생성하거

나 맥락에서 벗어난 출력을 방지하도록 하였다. 이는 LLM

의 자유로운 생성 경향을 억제하며, 사용자가 제공한 데이

터에 충실한 결과를 보장한다.

둘째, 파인튜닝 과정에서 데이터 품질과 학습 설계를 신

중히 관리하여 안전성을 강화했다. 본 연구는 초기 1,600

건의 크롤링 데이터를 "좋은 블로그" 기준(광고 최소화, 경

험 중심 서술, 감정 표현 포함)에 따라 400건으로 정제했

다. 이 과정에서 불필요한 광고나 개인 정보가 학습 데이

터에 포함되지 않도록 텍스트 정제를 수행했다. 또한, 과

적합과 과도한 창작성을 억제하기 위해 파인튜닝을 2 에폭

으로 제한했으며, 이는 모델이 기존 데이터의 문체와 감정 

표현을 학습하면서도 새로운 허구를 생성하지 않도록 균

형을 맞췄다. 실험 결과, 파인튜닝 후 생성된 블로그는 "ㅋ

ㅋ"나 "ㅠㅠ"와 같은 한국어 특유의 자연스러운 표현을 반

영하여 인간 문체에 근접하게 생성하도록 하였다.

셋째, Qwen2-VL의 이미지 캡션 생성 과정에서 추가 

검증 단계를 도입하여 시각-텍스트 일관성을 확보했다. 

VLM은 이미지에서 풍부한 맥락을 추출하지만, 때로 과도

한 추론으로 사실과 다른 설명을 생성할 수 있다. 이를 방

지하기 위해, 캡션 생성 후 사용자 입력(예: 방문지, 날짜)

과 비교하여 불일치 여부를 점검하는 필터링 로직을 추가

했다. 예를 들어, 사용자가 제주도를 입력했는데 캡션에서 

"유럽의 강"을 언급한다면 이를 수정하도록 시스템이 개입

한다. 이는 다중 모달 시스템에서 발생할 수 있는 모순을 

줄이고, 신뢰성을 높이는 데 기여하였다.

이러한 안전성 전략의 효과는 사용자 평가를 통해 확인

되었다. 설문 조사에서 환각 발생률이 기존 모델 대비 현

저히 감소했으며(정확한 수치 분석 중), 생성된 블로그와 

엽서가 사용자 제공 정보와 높은 일치도를 보인다고 응답

받았다. 이는 "트래블로그"가 AI 기반 콘텐츠 생성에서 안

전성과 품질을 동시에 달성했음을 입증한다. 나아가, 본 

접근은 관광 분야에서 AI를 활용한 창작 도구가 가져야 할 

윤리적 책임과 실용성을 충족, 향후 유사 시스템 개발에 

중요한 시사점을 제공한다.

3.6 Service Implementation Details

3.6.1 Front-End Implementation

Fig. 4. Web UI

"트래블로그"의 프론트엔드는 사용자가 여행 블로그와 

엽서를 생성하고 관리하는 인터페이스를 제공하며, 시스템

과의 상호작용을 직관적으로 안내한다.

사용자는 로그인 페이지에서 인증을 거쳐 엽서 보관함

으로 이동한다. 여기서 기존 프로젝트를 그리드 형태로 확

인하거나 새 작업을 시작할 수 있으며, 선택 시 상태(1~6)

에 따라 해당 단계로 전환된다. 사진 업로드 단계에서는 

여러 이미지를 선택해 업로드하고, 썸네일 미리보기로 확

인한다. 이어지는 설명 작성 페이지에서는 각 이미지에 방

문지, 날짜, 동행자 등의 메타데이터와 경험을 입력한다. 

AI 추론 단계에서는 WebSocket을 통해 진행 상황을 실시

간으로 표시하며, 완료 후 생성된 블로그 초안과 엽서 후

보를 제시한다. 스탬프 확인 단계에서는 AI 생성 스탬프를 

검토하고, 엽서 선택 단계에서 원하는 후보를 고른다. 편

집 페이지에서는 초안을 수정하며 선택된 엽서와 함께 내

용을 조정하고, 최종 결과 페이지에서는 완성된 콘텐츠를 

확인한다. React와 Tailwind CSS로 구현되었으며, 

RESTful API를 통해 백엔드와 연동되어 사용자 경험을 

최적화한다 [18]. 생성된 블로그와 엽서, 스탬프를 보여주

는 Web UI는 Fig. 4에서 확인할 수 있다.



VLM-Based Context Extraction and Fine-Tuning of Korean LLMs for Automatic Travel Blog Content Generation   85

3.6.2 Back-End API Server Implementation

본 연구에서 백엔드 서버는 여행 블로그 콘텐츠 생성, 

사용자 인증, 프로젝트 관리 기능을 제공하도록 설계되었

다. 서버는 데이터베이스와의 원활한 연동을 위해 객체 관

계 매핑을 활용하고, 비동기 처리 방식을 적용하여 대규모 

요청에도 안정적인 응답 속도를 유지할 수 있도록 구성되

었다.

사용자의 인증 및 권한 관리는 보안성을 고려하여 설계

되었으며, 로그인 및 프로젝트 관리와 같은 기능을 수행하

는 모든 엔드포인트에서 사용자 인증이 필수적으로 요구

된다. 사용자는 회원가입 및 로그인 후 개인 프로젝트를 

생성할 수 있으며, 이미지 및 텍스트 데이터를 업로드하고 

생성된 블로그 콘텐츠를 관리할 수 있다. 

이미지 캡션 생성과 텍스트 기반 이미지 생성 기능은 사

전 학습된 모델을 활용하여 구현되었다. 사용자가 이미지

를 업로드하면, 시스템은 해당 이미지의 내용을 분석하여 

설명을 생성하고, 이를 바탕으로 블로그 작성에 활용할 수 

있다. 또한, 사용자의 텍스트 입력을 기반으로 이미지를 

생성하는 기능도 포함되며, 이는 여행 포스터 및 엽서와 

같은 시각적 요소를 제작하는 데 활용된다.

백엔드 서버는 비동기 기반의 작업 처리를 통해 요청을 

효율적으로 관리하고, 사용자의 입력이 대기열에 추가된 

후 빠르게 응답을 제공할 수 있도록 설계되었다 [19]. 이를 

통해 사용자는 서버의 부하와 관계없이 원활하게 콘텐츠

를 생성하고 수정할 수 있으며, 보다 직관적인 인터페이스 

환경에서 서비스를 이용할 수 있다.

3.6.3 Storage and Queue Management

서비스 내에서 생성되는 블로그 콘텐츠, 사용자 입력 데

이터, 모델 추론 결과 등은 안정적인 저장 및 빠른 처리를 

위해 데이터 저장소와 작업 대기열을 활용하여 관리된다. 

생성된 데이터는 저장소에 보관되며, 메타데이터를 함께 

관리하여 파일 검색 효율성과 접근성을 향상시켰다.

데이터를 효과적으로 처리하기 위해 데이터 저장 방식

은 확장성을 고려하여 설계되었다. 프로젝트 생성 및 이미

지 업로드 시 데이터베이스에 메타정보를 기록하고, 이를 

통해 사용자가 자신의 콘텐츠를 손쉽게 조회하고 관리할 

수 있도록 하였다. 또한, 사용자 입력을 기반으로 생성된 

콘텐츠는 별도로 저장되며, 향후 재사용 및 편집이 가능하

도록 설계되었다.

작업 처리를 위한 대기열 시스템을 도입하여 서버의 안

정성을 높이고 응답 속도를 개선하였다 [20]. 사용자의 요

청이 들어오면 작업이 대기열에 추가되며, 처리가 완료된 

후 결과를 데이터베이스에 저장하고 상태를 갱신한다. 이

를 통해 사용자 인터페이스에서는 작업 진행 상황을 실시

간으로 확인할 수 있으며, 요청이 많을 경우에도 서버의 

부하를 최소화할 수 있다.

본 연구에서는 서버와 저장소, 대기열 시스템을 유기적

으로 연동하여 여행 블로그 생성 과정이 원활하게 진행될 

수 있도록 하였으며, 데이터의 저장과 활용이 효율적으로 

이루어질 수 있도록 구성하였다.

IV. Experiments

4.1 LLM Benchmark

4.1.1 BERTScore

BERTScore[13]는 BERT의 사전 학습된 컨텍스트 임베

딩을 활용하여 두 문장 간의 의미적 유사성을 측정하는 자

연어 처리(NLP) 평가 지표로 후보 문장과 참조 문장의 단

어 임베딩을 비교하고, 코사인 유사도를 계산하여 문장의 

의미적 일치를 평가한다. BERTScore은 자연어 생성 작업

에서 주로 활용되며 단어나 문장의 의미 명확성(semantic 

clarity) 및 문맥적 의미 적합성(contextual semantic 

appropriateness)을 평가할 수 있어 다양한 LLM 파인튜

닝 성능 평가에 활용된다.

본 연구에서는 생성형 AI가 작성한 여행 블로그와 실제 

여행 블로그 간의 의미적 유사성을 측정하기 위해 

BERTScore를 활용하였다. 실험을 위해 네이버에서 활동 

중인 여행 블로거 3인의 포스트 100개를 수집하였으며, 

해당 블로거들은 각각 쟈니(이웃 약 4,500명,), Kimi(이웃 

약 20,000명), 그루터기(이웃 약 65,000명)로 다양한 팔로

워 규모와 영향력을 가진다. 이처럼 서로 다른 특성을 지

닌 블로거의 데이터를 활용함으로써, 실제 여행 블로그의 

콘텐츠 특성과 생성형 AI가 생성한 블로그 간의 의미적 차

이를 폭넓게 분석할 수 있도록 하였다.

수집한 블로그의 이미지를 통해 Caption(Cap)을 생성

하고, ChatGPT를 통해 여행에 대한 Description(Desc)을 

생성하였다. BERTScore를 통해 모델이 생성한 블로그와 

실제 블로그 간의 의미적 유사성을 측정해 User 

Prompt(Description, Caption) 와 System Prompt(SP)

의 유무, Fine-tuning(FT) 유무에 따른 성능을 비교하였

다.
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Fig. 5. Boxplot of Generated Blog BERTScore (F1-score) 

본 연구에서 개발한 모델은 프롬프트 엔지니어링, 파인

튜닝을 거듭할수록 향상된 성능을 갖추게 되었으며, Fig 5

에 따르면 일반적인 블로그 생성 AI[8] 와 같이 

Description만 활용한 결과 0.45의 BERTScore를 기록한 

반면 이미지 캡션 정보를 활용한 결과 8%의 성능 향상이 

있었다. 또한 System Prompt(SP)의 유무에 따라 8% 이

상의 성능 향상, Fine Tuning(FT) 이후 4%의 성능 향상

이 있었다.

Models Recall Precision F1-score

Desc 0.47 0.42 0.45

Desc+Cap 0.56 0.50 0.53

Desc+Cap+SP 0.61 0.62 0.61

Desc+Cap+SP+FT 0.64 0.66 0.65

Table 5. Comparison of Generated blog by models

Table 5을 통해 각 요소의 재현률과 정밀도를 확인할 

수 있다. User Prompt를 통해 실제 블로그와의 재현율을 

높였다. 그러나 상대적으로 정밀도가 낮아 환각이 많이 발

생했다. 반면 System Prompt(SP)는 환각을 감소하는데 

큰 기여를 했으며 정밀도를 12% 상승시키면서 생성된 블

로그 속에 실제 블로그에 포함되지 않은 거짓 정보가 많이 

감소되었다. Fine-Tuning(FT) 과정은 재현률과 정밀도를 

모두 상승 시키며 최적의 성능 달성에 기여하였다. Table 

6를 통해 실제 블로그와 생성된 블로그를 비교한 결과, 생

성된 블로그는 실제 블로그에서 전달하고자 하는 핵심 내

용을 충분히 포함하고 있었다. 나아가, 이미지 기반의 정

서적 맥락을 반영함으로써 보다 풍부한 감정 표현을 보여

주었으며, 결과적으로 높은 품질의 블로그 콘텐츠가 생성

된 것을 확인할 수 있었다.

Real blog

안녕하세요 여행 블로거 OO입니다 오늘은사이판 여행가기 좋은 

시기, 사이판 여행코스인 마나가하섬에 대해서 소개해드리며 ...

마나가하섬은 배를 타고 들어가야하는 아름다운 사이판의 섬이랍

니다.푸르른 에메랄드빛의 바다색이 이국적이면서 휴양지에 온 

듯한 느낌을 주는 곳이었어요.

사이판 마나가하섬 물도 엄청 투명하고 맑아서 수심이 얕음에도 

불구하고 다양한 물고기들과 해양생명체들을 볼 수 있었어요

Generated blog

안녕하세요 여러분! 오늘은 제가 다녀온 사이판 섬의 명소이자 

대표 관광지인 마나가하섬을 소개하려고 해요.

사이판 본섬에서 배 타고 15분이면 도착하는 이곳은 선착장부터 

이렇게 예쁜 알록달록 표지 판이 반겨줘요. 파란 하늘이랑 너무 

잘 어울리지 않나요? 여기서 다들 인생샷 하나씩 건져 가세요!

물 색깔 좀 보세요... 진짜 미쳤어요!! 바닥이 훤히 들여다보일 

정도로 깨끗한 바닷물이라 스노쿨링 하기에도 딱 좋아요. 물고기 

종류도 많아서 시간 가는 줄 모르고 놀았답니다.

Table 6. Comparison of real and generated blog

4.1.2 Performance Comparison between Bloggers

본 연구는 모델의 일반화 가능성을 점검하기 위해 네이

버에서 활동 중인 여행 블로거 세 명 (쟈니·Kimi·그루터기)

의 게시글 100편씩을 별도로 평가하였다. 각 블로거 데이

터셋에 대해 동일한 실험 절차로 BERTScore(F1)를 산출

한 결과, 쟈니 0.652, Kimi 0.647, 그루터기 0.655로 모두 

0.65 내외의 근접한 값을 보였다. 즉, 모델 성능이 특정 필

자 스타일에 과도하게 치우치지 않고 비교적 균일하게 유

지되어 도메인 일반화 가능성이 확인되었다.

4.2 User Survey

모델의 성능을 보다 직관적이고 현실적으로 검증하기 

위해 일반 사용자 200명을 대상으로 설문 평가를 수행하

였다 [21].

응답자는 온라인 여행 커뮤니티(예: 네이버 ‘여행·맛집’ 

카페, 뽐뿌 여행포럼 등) 60%와 SNS(인스타그램·페이스

북) 40%에서 자발적 모집(자발적 클릭-참여형 링크 배포) 

하였다. 연령 분포는 20대 45%(n = 90), 30대 35%(n = 

70), 40대 20%(n = 40)로 20∼40대가 고르게 포함되었으

며, 성별은 남성 52%(n = 104), 여성 48%(n = 96)로 구성

되었다.



VLM-Based Context Extraction and Fine-Tuning of Korean LLMs for Automatic Travel Blog Content Generation   87

Fig. 6. Example of Survey form

설문은 콘텐츠 품질, 여행 특화도, 사용자 경험, AI 안

전성의 네 가지 주요 기준으로 구성되었으며, 각 문항은 5

점 리커트 척도로 평가하였다. 설문은 사용자들이 

"Travelog" 시스템의 웹 인터페이스에서 직접 여행 사진

을 업로드하고, 생성된 블로그 텍스트, 엽서, 스탬프 등의 

콘텐츠를 경험한 뒤 응답하도록 설계하였다(Fig. 6 참조). 

또한 설문 말미에는 개방형 질문을 추가하여 사용자의 정

성적 의견을 심도 있게 분석하였다.

설문 결과, 콘텐츠 품질 측면에서 생성된 블로그가 여행 

경험을 잘 반영하고 있다고 응답한 비율이 매우 높았으며 

평균 점수는 4.5점으로 나타났다. 이미지 캡션과 블로그 

텍스트 간의 일치도 역시 평균 4.3점으로 우수한 평가를 

받았다. "여행 특화도" 항목에서는 Travelog 시스템이 일

반적인 블로그 생성기보다 여행 콘텐츠에 더 적합하다는 

응답이 많았으며, 평균 4.6점의 높은 평가를 받았다. 생성

된 엽서와 스탬프의 유용성 역시 4.4점의 긍정적인 평가를 

기록하였다.

"사용자 경험" 항목에서는 인터페이스의 직관성이 평균 

4.7점, 콘텐츠 생성 과정의 속도와 편리성이 평균 4.6점으

로, 전반적으로 사용자들이 시스템을 쉽게 이용할 수 있음

을 확인하였다. 또한 AI 안전성 측면에서도 콘텐츠의 허구

적 정보 포함 여부가 낮게 평가되어(허구 포함 없음 평가 

4.2점), 감정 표현 및 문체의 자연스러움 또한 4.5점으로 

높게 나타났다. 전체적인 설문 결과는 Fig. 7에서 시각화

하여 제시하였다.

추가로 실시한 개방형 질문에 대한 정성적 분석 결과, 

많은 응답자들이 블로그 자동화 시스템이 여행 후 콘텐츠 

작성의 심리적 부담을 현저히 줄여 실제 여행 기록을 더 

많이 남기게 되었다고 답하였다. 대표적인 사용자 피드백 

중 하나는 "감정 묘사가 매우 자연스러워 여행 당시를 다

시 생생히 떠올리게 만든다"였으며, 또 다른 사용자는 "시

각적 콘텐츠가 블로그 경험을 더욱 풍부하게 만들어 실제 

여행했던 장소로 돌아간 느낌이다"라고 언급하였다. 이를 

통해 Travelog 시스템이 단순한 콘텐츠 자동화를 넘어 사

용자의 여행 기록 경험의 질을 높이고 여행의 기억을 더욱 

깊이 간직할 수 있는 수단으로서 실질적 효용을 제공함을 

확인할 수 있었다.

Questions Survey Result

일반 블로그 생성기(예: 가제

트AI, Jorni Blog, ChatGPT 

기반 생성기 등)에 얼마나 익

숙하십니까?

생성된 블로그가 여행 

경험을 잘 반영한다고 

생각하십니까?

이미지 캡션과 블로그 

텍스트가 일치하는 

수준은 어떠신가요?

이 시스템이 일반 블로그 

생성기보다 여행에 특화되

어 있다고 느끼십니까?
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V. Conclusions

본 논문은 시각-언어 모델(VLM) 기반 맥락 추출, 

HyperCLOVA X 언어모델 파인튜닝, DALL-E 3를 활용

한 텍스트-이미지(T2I) 생성을 결합한 자동 한국어 여행 

블로그 생성 시스템 "Travelog"를 제안하였다. 

Qwen2-VL은 여행 사진에서 풍부한 시각 맥락을 추출하

며 감성적인 캡션을 생성하고, 1,600건의 고품질 여행 블

로그 데이터를 활용한 HyperCLOVA X 파인튜닝은 자연

스럽고 스토리텔링 중심의 텍스트를 만들어낸다. 또한, 여

행 특화 프롬프트 엔지니어링을 통해 DALL-E 3가 맞춤형 

엽서와 스탬프를 생성하며 창의적 가치를 더한다. 강력한 

시스템 프롬프트는 환각을 최소화하고 사실성과 표현력을 

보장하며, 실험 결과로 입증되었다.

BERTScore F1 실험에서 파인튜닝 모델은 기존 방식을 

초월하였고, 시스템 프롬프트는 일관성을 개선했다

(0.64~0.66). 사용자 설문조사에서는 85%가 여행 특화도

를, 90%가 입력 일치도를 인정하며 만족도가 75%에 달했

다. 정성적 분석 결과, 블로그 자동화로 인해 여행 후 콘텐

츠 작성 부담이 크게 줄어들어 실제 여행 기록을 더 많이 

남기게 되었다는 의견이 많았다.

본 연구의 자동화 콘텐츠 생성 도구는 호텔의 개인 맞춤

형 추천 콘텐츠 제작이나 지역 축제 및 문화행사 브랜딩 콘

텐츠 자동 생성 등 다양한 관광 관련 산업 분야로 확장 가능

하다. 그러나 본 연구는 한국 중심의 데이터로 인해 지역적 

편향성의 한계를 가지며, 사용된 언어 모델의 창의적 표현이 

제한적이라는 한계가 존재한다. 향후 연구에서는 다양한 문

화권의 여행 데이터를 확보하고, 생성 콘텐츠에 대한 품질 

평가 자동화 방법 연구, 그리고 멀티모달 정보 융합의 고도

화 방안을 모색하여 이러한 한계를 극복할 예정이다.
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