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ABSTRACT





사건트래킹2.1 (event tracking)



정보필터링2.2 (information filtering)



실험설계3.1



번호 사건명
학습문서 수

긍정문서 수( )

실험문서 수

긍정문서 수( )

1 주한미군 재배치 및 감축논의 3,087(4) 6,937(202)

2 김대중 정권 대북 지원설 806(4) 9,218(649)

3 대구 지하철 화재 참사 사고 5,504(4) 4,520(436)

4 글로벌 분식회계 비리 사건SK 5,411(4) 4,613(88)

5 개그우먼 이경실 폭행 사건 4,576(4) 5,448(8)

6 고건 국무총리 인증 972(4) 9,052(78)

7 노무현 정권 검찰 공무원 개혁 단행 4,616(4) 5,408(64)

8 임동원 국정원장 대북 특사파견 1,759(4) 8,265(59)

9 남북 장관급 회담 1,084(4) 8,940(38)

10 인터넷 대란 사건 1,928(4) 8,096(43)

총 문서수 10,024



실제로 긍정 실제로 부정
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사건트래킹 실험3.2







질의기반 정보필터링 실험3.3



고정 학습문서 사건트래킹과 동적 학습문서 사건트래킹의 성능 비교4.1



척도 고정 학습문서 집합 동적 학습문서 집합

누락률 0.4672 0.6705

오보율 0.0130 0.0611

재현율 0.5328 0.3295

정확률 0.3977 0.1084

F1 0.4056 0.1191

트래킹비용 0.0141 0.0253

초기질의 정보필터링과 수정질의 정보필터링의 성능 비교4.2



척도　 초기질의 수정질의

누락률 0.2616 0.1856

오보율 0.0264 0.1521

재현율 0.7384 0.8144

정확률 0.4462 0.1188

F1 0.5353 0.1884

트래킹비용 0.0086 0.0185



고정 학습문서 사건트래킹과 초기질의 정보필터링의 성능 비교4.3

척도 사건트래킹 고정 학습문서 집합( ) 정보필터링 초기질의( )

누락률 0.4672 0.2616

오보율 0.0130 0.0264

재현율 0.5328 0.7384

정확률 0.3977 0.4462

F1 0.4056 0.5353

트래킹비용 0.0141 0.0086



척도

사건트래킹 정보필터링

고정 학습문서 집합 동적 학습문서 집합 초기질의 수정질의

누락률 0.4672 0.6705 0.2616 0.1856

오보율 0.0130 0.0611 0.0264 0.1521

F1 0.4056 0.1191 0.5353 0.1884

트래킹비용 0.0141 0.0253 0.0086 0.0185
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실험문서집합 

긍정예제로 식별된 문서 (트래킹되는 사건에 관련됨) 

긍정예제로 식별되지 않은 문서 

아직 식별되지 않은 문서 (처리대상) 

  

문서표현 

(용어벡터) 

 

문서와 프로파일의 

자질비교 

 

프로파일 표현 

(용어벡터) 

문서입력 

문서제공 

 

프로파일 

관리 

이용자 

 

정보요구의 

프로파일화 

충분히 유사 



 

학습문서에 긍정문서로 포함 

무시하고 다음 문서의 처리 

실험문서 집합의 문서입력 

긍정예제와의 유사도 평균값과  

부정예제와의 유사도 평균값의 차로  

최종 결정값을 구함 

 

선택된 k개의 이웃문서 가운데 긍정예제

와 부정예제의 유사도 평균 산출 

 

산출된 유사도를 순위화 하여 학습문서

집합에서 k개의 이웃문서를 선택함 

 

벡터화된 입력문서와 학습문서 간의  

유사도를 산출(코사인 유사계수 이용) 

학습문서와 새로 입력되는 문서의 벡터

최종 결정값을 일정 기준치와 비교함 

기준치 이상 

기준치 이하 

이용자에게 입력문서 제공 

(동적학습문서집합을 사용한 

    사건트래킹) 

 

벡터화된 입력문서와 질의 간의  

유사도 산출(코사인 유사계수 이용) 

유사도 값을 일정 기준치와 비교함 

이용자에게 입력문서 제공 

무시하고 다음문서의 처리 

학습문서에 긍정문서로 포함 

  

긍정 학습문서 집합으로부터 

질의생성 

 

실험문서의 입력 

기준치 이상 기준치 이하 
(수정질의를 사용한  

정보필터링) 
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